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Apresentacao

Esta dissertagdo de Mestrado em Economia, Aspectos da estrutura do
desemprego no Brasil: composicdo por sexo e dura¢do, de Wasmalia Socorro
Barata Bivar, ora editada pelo BNDES, obteve o 22 lugar no 172 Prémio BNDES
de Economia, realizado em 1993,

Sua autora é brasileira, 34 anos, graduou-se pela Pontificia Universidade
Catélica do Rio de Janeiro e obteve o titulo de Mestre em Economia pela mesma
universidade, em dezembro de 1991, tendo como orientador da tese o professor
José Marcio Camargo.

Concorreram ao 172 Prémio BNDES de Economia 45 trabalhos, inscritos
por 18 Centros de P6s-Graduagdo em Economia de universidades brasileiras, A
comissdo examinadora formada para apreciar as teses concorrentes foi presidida
pelo professor Mério Luiz Possas e composta pelos professores Aray Miguel
Feldens, Carlos Osério de Cerqueira, Fernando Cardin, Juan Hersztajn Moldau,
Marcio Gomes Pinto Garcia, Maria de Lourdes Rollemberg Mollo, Paulo Bastos
Tigre e Ronaldo Lamounier Locatelli.

Em 1993, foram premiadas as seguintes disserta¢des de Mestrado:

12 lugar: Pregos de-produgao, método de longo prazo e equilibrio geral:
uma critica a teoria neo-ricardiana dos pregos relativos, de Marcos de Barros
Lisboa -~ UFR], orientada por Ricardo Mendonga Lima Tolipan;

32 lugar: Inflagdo alta na América Latina — uma andlise da trajetéria das
teorias estruturalistas, de Hélio Henkin ~ UFRGS, orientada por Roberto Camps
de Moraes;

4% lugar: A operacionalidade da politica monetdria no Brasil no contexto da
moeda indexada: 1985/1990, de Elba Cristina Lima Régo - Unicamp, orientada
por Luiz Carlos Mendonga de Barros; e

52 lugar: Mercado aberto e politica monetdria, de Esther Baker Shashoua -
FGV/R], crientada por Fernando de Holanda Barbosa.




Ao longo de 17 anos de realizagdo do Prémio BNDES de Economia, foram
premiadas 85 disserta¢des e publicados, pelo BNDES, 21 desses trabalhos,
totalizando a edi¢do de cerca de 67 mil exemplares. Registram-se também, com
satisfagdo, a crescente melhoria qualitativa das dissertagdes de Mestrado inscritas
e o crescimento do ntimero de Centros de Pds-Graduagdo em Economia ins-
talados no pais e representados no concurso,
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Esta dissertacao tem por objetivo estimar a durag3o esperada das ocor-
réncias completas de desemprego e analisar os elementos que distinguem a
experiéncia dos homens e mulheres no mercado de trabalho e seus reflexos sobre
as taxas de desemprego. : |

A taxa de desemprego foi determinada como resultante das probabilidades
de transicdo entre os trés estados nos quais a populagao pode ser classificada em
relacdo ao mercado de trabalho: ocupagdo, desocupagdo e inatividade. As
distintas experiéncias de homens e mulheres no mercado de trabalho se refletem
nas probabilidades de transi¢do e, conseqiientemente, nas suas respectivas taxas
de desemprego. :

“Na estimativa da duracio esperada das ocorréncias completas de desem-
" prego sio utilizados dois modelos: no primeiro, supde-se que as probabilidades
de saida do desemprego sdo independentes do tempo de permanéncia nesse
estado; e, no segundo, considera-se a possibilidade da duracdo influenciar a
probabilidade de encontrar ocupagdo ou sair da forga de trabalho.







1. Introducao

A idéia para a realizacao desta dissertagao provém da combinagdo de duas
vertentes: de um lado, a existéncia de uma grande massa de dados primarios sobre
desemprego pouco ou nada trabalhados; e, de outro, as profundas alteragdes
sofridos pela economia brasileira na dltima década, no que diz respeito ao
crescimento econdmico e, por conseqiiéncia, aoc emprego.

Se até o inicio dos anos 80 =2ra quase consensual a idéia da existéncia de
uma taxa de crescimento “histérica” de 7% ao ano, o mesmo ndo se pode afirmar
ao iniciarmos mais uma década.

Dez anos de crescimento irregular, com a alternancia de anos de forte
recessdo com periodos de recuperagdo econdmica, apontam a importancia da
realizagdo de estudos mais especificos sobre o desemprego, buscando conhecer
melhor tanto a sua composi¢do demografica como a sua duragdo.

Este trabalho buscou aplicar ao caso brasileiro métodos de anélise desen-
volvidos para as economias dos Estados Unidos e da Europa. Esta andlise consiste,
basicamente, na observagdo das taxas de desemprego a partir dos fluxos de
entrada e saida de trabalhadores da ocupagdo, desocupagdo e inatividade, -
estados cujas defini¢des mais precisas serdo dadas no decorrer do texto.

. A maioria dos estudos realizados até hoje sobre mercado de trabalho no
Brasil aborda, preponderantemente, questdes ligadas a distribuigdo de renda,
determinacdo dos salérios e determinantes da decisdo de participagdo no merca-
do de trabaltho. Afora esses temas dominantes, os estudos do emprego no Brasil
centram-se nas questdes do impacto das politicas econdmicas de curto prazo e
da absor¢do de mao-de-obra no longo prazo. Estas caracteristicas da literatura
acabam por esquecer um importante elemento: o conhecimento das populagdes
desempregadas.

" Num ambiente recessivo, trabalhos nessa dire¢ao ganham relevéncia, pois
permitem, entre outros aspectos, identificar os grupos sociais mais penalizados.
Dentre os grupos demograficos passiveis de andlise — sexo, idade, raga, etc. —, foi
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| escolhido para o presente trabalho a separagdo por sexo. Esta opgdo deve-se A
‘ percepgdo relativamente generalizada de que o mercado de trabalho apresenta

| uma segmentacao por sexo, hipotese levantada em outros trabalhos e que parece
encontrar reforgo nos resuftados aqui obtidos.

A utilizagdo de uma metodologia j4 existente em estudos internacionais
permite uma abordagem preliminar de identificacao dos aspectos da estrutura do
desemprego, que posteriormente podem servir de base para trabalhos que visem

| comparar o caso brasileiro com o de outros pafses.

- Por se tratar de uma abordagem preliminar, vérios dos resultados aqui
‘obtidos precisam ser melhor desenvolvidos futuramente.

1.1 - Comparacgdo entre a taxa de desemprego do Brasil e dos paises da
OECD

A tabela a seguir permite uma primeira comparagao dos dados de desem-
prego do Brasil com os paises da OECD.

| ' TABELA 1.1

| Taxa de desemprego dos paises da OECD e do Brasil

| Pafs 1085 1986 1987 1988 1989 1990

| Bélgica 12,0 11,4 11,3 10,3 9,3 8,7
| Dinamarca 9,0 7,9 8,0 8,6 9,3 9,6
‘ Franga - 10,2 10,5 10,8 10,0 9,4 8,9
‘ irlanda 17,3 17,4 18,8 16,7 15,6 14,0
| Alemanha 8,3 8,0 8,0 6,2 5,6 5,0
talia 9,3 10,1 10,8 12,1 12,1 11,1
Holanda X 14,2 13,2 12,8 8,3 7,4 6,4
Espanha 21,9 21,5 20,8 19,3 17,1 16,2
‘ Reino Unido 11,6 11,8 10,8 8,2 6,2 5,8
| Austrlia 8,2 8,0 8,0 7,1 6,1 6,8
| Canada 10,5 9,6 9,0 7,8 7.5 8,1
‘ ' Estados Unidos 7,2 7,0 6,3 5,5 5,3 5,5
‘ Finlandia 5,0 5,5 5,3 4,6 3,5 3,4
| Japdo 2,6 2,8 3,0 2,5 2,3 2,1
' Noruega .- - 2,6 2,0 2,3 3,2 5,1 5,3
‘ Suécia - 2,4 2,2 2,0 1,6 1,4 1,6
Média 9,5 9,3 92 83 7,7 7,4
. Brasild 5,3 3,6 3,7 3,8 3,4 4,3
FONTES: OECD, Economic Qutlook (vdrios nimeros).
# IBGE (1950a). '
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Entre os paises da QECD, a taxa de desemprego do Brasil ocupa uma
posicdo, uma vez utilizada a média como pardmetro de classificagdo, proxima a
dos paises de menor desemprego — abaixo da média.

A simples leitura destas taxas exige que sejam feitas algumas qualificagdes,
ainda que breves, a fim de melhor entender alguns de seus aspectos. Em primeiro
lugar, nunca é demais lembrar que os dados se referem ao desemprego aberto,
ndo distinguindo, portanto, os segmentos informais e invisiveis da economia. Estes
segmentos, entretanto, t&m importancia muito distinta para economias desen-
volvidas € economias menos desenvolvidas.

Nas economias mais avan¢adas, o espago para desenvolvimento de ativi-
dades informais ou invisiveis é, reconhecidamente, menor que em paises mais
atrasados. Ainda que estas consideragdes ndo signifiquem qualquer qualificagdo
destes setores como relacionados a baixa renda, subemprego ou pobreza, nem a
relevincia desse segmento dentro do proprio processo de desenvolvimento
capitalista, & importante ressaltar que as pessoas que se encontram inseridas
nesses segmentos — muitas das vezes por falta de oportunidades e como dnica
estratégia possivel de sobrevivéncia pessoal — acabam por ndo desenvolver
qualificagdo e experiéncia necessarias para se enquadrarem no setor formal e
visivel da economia.

As questdes associadas & segmentagdo do mercado de trabalho no Brasil
tém sido objeto de indmeras pesquisas e devem continuar ocupando um espago
relevante no debate, em particular quando se leva em conta que o subemprego,
a despeito destes trabalhos, nio se encontra devidamente dimensionado.

Em resumo, a comparagao entre taxas de desemprego de diversos paises €
um tema bastante complexo, envolvendo para seu melhor entendimento uma
série de caracterizagdes especificas das diferentes organizagdes dos mercados de
trabatho e das proprias economias como um todo. O presente trabalho, como ja
foi dito, procura contribuir nessa dire¢do, na medida em que busca obter para o
caso brasileiro alguns resultados quantitativos ja descritos na literatura interna-
cional.

1.2 - Apresentacgdo

Além desta breve introducdo, este trabalho estd organizado da seguinte
maneira: no Capitulo 2, apresentamos os procedimentos adotados na construgdo
de um subconjunto da amostra completa da Pesquisa Mensal de Emprego (PME)
— dos anos de 1983 a 1990, para a Regido Metropolitana de S3o Paulo -,
produzida pelo Instituto Brasileiro de Ceografia e Estatistica (IBGE), que se
constitui na base de dados utilizada neste trabalho. Este subconjunto da amostra
da PME é definido de maneira a tornar possivel acompanbar os individuos que o
compdem por dois meses consecutivos. Julgamos conveniente, além de apresen-
tar os procedimentos mencionados, comentar alguns dos problemas associados
as informagdes obtidas a partir deles.
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A taxa de desemprego e, também, a taxa de participagdo na forga de
trabalho podem ser vistas como o resultado de fluxos continuos de pessoas entre
os estados de ocupagdo (£), desocupacio (D) e inatividade (N). A magnitude
destes fluxos determina o nimero relativo de pessoas em cada um dos estados
que os individuos podem ocupar em relagdo ao mercado de trabalho (€, D e N).
Estes fluxos podem ser expressos em termos de probabilidades de transigdo. No
Capitulo 3, estimam-se estas probabilidades para os individuos membros da
amostra definida no Capitulo 2. Com a média das estimativas das probabilidades
de transi¢do, para o periodo 1983/90, e adotando-se a hipétese de steady state,
foram reestimadas as taxas de desemprego e participacdo. Dessa forma, torna-se
possivel observar a importancia relativa dos fluxos anteriormente mencionados
sobre estas taxas,

O niimero de pessoas desempregadas depende dos fluxos de entrada e do
tempo esperado de permanéncia neste estado. No Capitulo 4, desenvolvemos
dois modelos da duragdo média das ocorréncias completas de desemprego: o
primeiro supde que a duragdo do desemprego segue uma distribuicio geométrica
como conseqliéncia da hip6tese de que as probabilidades dos individuos transi-
tarem do desemprego para fora da forga de trabalho e para o estado de emprego
{probabilidades de safda deste estado) sdo independentes do tempo em que
permanecem desempregados; e o segundo procura estimar a duragio do desem-
prego, relaxando esta hipétese. Entretanto, na construgdo deste Gltimo modelo,
por motivos que serdo esclarecidos oportunamente, fez-se necessaria a suposi¢do
de steady state.

No Capitulo 5, apresentamos e discutimos os resultados da aplicacdo dos
modelos desenvolvidos nos Capitulos 3 e 4, por sexo. Um sumério das principais
conclusdes encontra-se no Capitulo 6.
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2. Da amostra utilizada

O objetivo deste capitulo é descrever os procedimentos adotados na criag@o
de um subconjunto da amostra da PME para a Regiao Metropolitana de Sao Paulo,
a fim de permitir o uso das informagdes dos individuos ao longo do periodo
janeiro de 1983/dezembro de 1990 como longitudinais. Pretende-se, também,
apontar os principais problemas encontrados nas informagoes disponiveis sobre
as variaveis de interesse para este trabalho.

2.1 - Procedimentos para obtengio de informagdes longitudinais a
nivel de individuos a partir da PME

Produzida pelo IBGE, a PME' é uma pesquisa domiciliar, com periodicidade
mensal, realizada nas Regides Metropolitanas do Rio de Janeiro, Sdo Paulo, Porto
Alegre, Belo Horizonte, Recife e Salvador.

Para os individuos com idade superior a 15 anos,? residentes nos domicilios
selecionados, sdo divulgados vérios indicadores, obtidos a partir das informagdes
levantadas sobre suas caracteristicas pessoais — sexo, idade, escolaridade, etc. —,
e caracteristicas da mao-de obra - situagio em relagdo ao mercado de trabalho,
ocupacgdo, rendimento, etc.

Os domicilios que compdem a pesquisa em cada regido metropolitana
foram selecionados com base na defini¢io de uma amostra por conglomerados
realizada em dois estdgios: ' ' '

12 ~ para cada municipio que compde a regido metropolitana foi selecio-
nado um conjunto de setores (subdivisdo do municipio para fins de levantamento
estatistico), cuja probabilidade de sele¢ao foi proporcional ao tamanho do setor,
definido em termos do niimero de domicilios que o constituem; e
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- dentro de cada setor selecionado, foi realizada uma amostra aleat6ria
simples de domicilios, de modo a reproduzir uma fragdo de amostragem previa-
mente definida para cada regido metropolitana.

Foi adotado um esquema de rotagdo de painéis, visando conciliar dois
. objetivos conflitantes: ndo cansar os informantes pela permanéncia prolongada
na pesquisa e, a0 mesmo tempo, evitar problemas na comparagdo mensal dos
resultados, decorrentes da troca de informantes. Cada domicilio selecionado é
pesquisado por quatro meses, retirado da amostra por 0ito meses consecutivos,
retornando a mesma por mais quatro meses, para depois sair da pesquisa
definitivamente.?

Os domicilos selecionados formam um painel que é dividido em quatro
partes ou remessas. Cada remessa ird corresponder aos domicilios pesquisados a
cada semana do més. A cada més, uma dessas remessas € substituida por outra,
de modo que 75% da amostra permanecem na amostra do més seguinte. O
quadro a seguir apresenta o esquema de rotagdo de painéis adotado.?

Més Semana 1 Semana 2 Semana 3 Semana 4
1 Al A2 A3 A4
2 B1 A2 A3 Ad
3 81 B2 A3 Ad
4 Bi B2 B3 A4
5 B1 B2 B3 B4
6 1 . B2 B3 B4
7 Ci C2 B3 ' B4
8 C1 C2 C3 B4
9 C1 C2 C3 C4
10 Al C2 C3 C4
1 Al A2 C3 C4
12 Al A2 A3 C4

Observa-se que a pesquisa, no més 1 do exemplo acima, é composta
integralmente pelo painel A e, no més 2, a remessa At do painel A é substitu/da
pela remessa B1 do painel B. Com essa rotag3o de painéis, 3/4 da amostra de
domicilios sdo comuns a cada par de meses consecutivos {no caso dos meses 1
e 2, as remessas A2, A3, Ad), o que nos permite tratar este subconjunto dos dados
da pesquisa como longitudinais.

O IBGE atribui a cada domicilio um cédigo numérico de identificag3o.
Assim, € possivel confrontar o codigo de cada domicilio investigado em um més
com os cAdigos dos domicilios investigados no més subseqiiente. Aqueles domi-
cilios cujos codigos nao foram encontrados em ambos os meses foram retirados
da amostra.

Como estamos interessados nas informagdes longitudinais a nivel de in-
dividuo, e sendo o domicilio a unidade amostral da pesquisa, tornou-se necessério
verificar se os individuos pesquisados nos domicilios selecionados (pela aplicacdo
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do critério acima) eram os mesmos. Para isso, foram confrontadas as informagdes
prestadas pelos individuos residentes nesses domicilios com aquelas do més
subsegiiente, sobre as seguintes caracteristicas individuais: condicdo na familia
(chefe, conjuge, filho, etc.), sexo, ano e més de nascimento. Aqueles cujas
informacaes nos dois meses ndo encontravam correspondéncia, foram exclui-
dos.”

Esse procedimento define um subconjunto da amostra da Regiao Metropo-
litana de Sao Paulo da PME que serd denominado de “subamostra”.

2.2 - Variaveis utilizadas

Para os individuos que compdem a subamostra, a cada més do periodo
janeiro de 1983/dezembro de 1990 foram selecionadas as seguintes informagoes:
sexo, situacdo em relacio ao mercado de trabalho nos dois meses consecutivos
e, para os desempregados, hd quantotempo estes se dedicam a atividade de busca
de uma ocupagao.

A situacdo dos individuos em relagdo ao mercado de trabalho refere-se a
sua ocupagao na semana imediatamente anterior & da realizagdo da pesquisa
(semana de referéncia),® o que permite a sua classificagao em uma das seguintes
categorias: '

_ pessoas ocupadas (empregadas): aquelas que no perfodo de referéncia
trabalharam ou tinham trabalho;

~ pessoas desocupadas (desempregadas): aquelas que ndo tinham traba-
lho no perfodo de referéncia, mas estavam dispostas a trabalhar, e que
para encontrar trabalho tomaram alguma providéncia efetiva (procura-
ram trabalho}; e

— pessoas ndo economicamente ativas (fora da forga de trabalho): aguelas
nao classificadas como ocupadas ou desocupadas.

Os indicadores divulgados a partir da PME s3o estimativas do nimero de
pessoas em cada uma dessas situagdes e, portanto, apontam apenas as variagoes
liquidas ocorridas, que se refletem nos niveis de emprego, desemprego e inativi-
dade. Assim, através dessas estimativas pode-se saber, por exemplo, se 0 nlimero
de desempregados em um dado més aumentou, em relagdo ao anterior, mas ndo
é possivel concluir se esse aumento decorreu da entrada de um maior ndmero de
pessoas nessa situagdo ou de uma diminuigao do nimero de pessoas que sairam
deste estado. O que nos interessa aqui, como serd visto nos capitulos seguintes,
é a obtencado dos fluxos brutos de entrada e saida de cada situagao descrita acima.,

A importancia de se obterem informagdes a nivel de individuos por dois
meses consecutivos.deve-se, justamente, ao fato da anélise da taxa de desemprego
aqui desenvolvida tomar por base o fluxo mensal de pessoas entre as trés
situacdes. Estes fluxos sdo derivados da comparagdo da situagdo informada por
cada individuo da subamostra em um més com a situagdo do més subseqtiente.
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E possivel identificar alguns problemas introduzidos pelos procedimentos
adotados na criagdo da subamostra que podem afetar a magnitude dos fluxos
resultantes dos nossos cdlculos. Existem, ainda, outros problemas de natureza
mais geral que, embora possam ser despreziveis para a obtengdo dos indicadores
~divulgados pela PME, também podem afetar de forma significativa o célculo dos
fluxos mencionados acima.

Quanto aos problemas que se derivam da construgdo da subamostra,
introduzidos pelos procedimentos aquiadotados, pode-se identificar os seguintes:

a) Os critérios que permitem a identificacdo dos individuos residentes nos
domicilios selecionados sdo arbitririos e, em alguns casos, podem ndo ser
suficientes para captar as mudangas efetivamente ocorridas nos componentes do
domicilio.

b) A PME nao investiga os individuos que se retiram dos domicflios selecio-
nados, mas leva em conta as informagdes daqueles que neles ingressam. Como
estes Gltimos s6 serdo incluidos na subamostra quando se dispuserem das suas
informagdes por dois meses consecutivos, a cada més poder4 estar sendo excluido
um certo ndmero de individuos que estdo ingressando na pesquisa por terem
mudado de domicilio. Se estes individuos tém alguma caracteristica peculiar (s3o
jovens, por exemplo) que se relacione com sua participacdo no mercado de
trabaiho, as informagdes da subamostra sdo potencialmente viciadas.

¢) Observa-se pelo quadro, que apresenta a rotagiio de painéis, que os
individuos ndo incorporados pela subamostra serdo agueles residentes nos domi-
cilios, designados a prestar informagoes referentes a uma semana especifica do
més. Verifica-se que, qualquer que seja o ano considerado, no més de margo, por
exemplo, as informagdes referentes d segunda semana do més nunca serdo
consideradas na subamostra; j4 no més de abril, o mesmo ocorrerd para as
informagdes da terceira semana. Se as semanas correspondentes as remessas
retiradas sdo importantes nos movimentos sazonais ocorridos no mercado de
trabalho, as estimativas dos fluxos serdo afetadas.

Citemos, agora, os problemas de natureza mais geral. Como os indicadores
da PME sdo estimativas de estoque, eventuais problemas na classificagao dos
individuos nas situagoes de emprego, desemprego e fora da forca de trabalho
podem se compensar, ndo alterando o resultado final. Entretanto, no calculo dos
fluxos de entrada e saida dessas situagdes, estes problemas implicardo um
cdmputo de movimentos que efetivamente ndo ocorrem, o que resultaria em uma
superestimativa dos fluxos. Problemas na classificagdo dos individuos podem se
originar das seguintes ocorréncias:

a) As informagdes prestadas podem ser influenciadas pelo tempo de per-
manéncia do informante na pesquisa. Na medida em que este adquirir, com o
tempo, maior compreensdo sobre o que the é perguntado, as informagdes nas
primeiras entrevistas poderao divergir das seguintes. Outro problema se originaria
da possibilidade do informante perder a disposicao de responder ao questionério,
por deixar de ser novidade participar de uma pesquisa e/ou por tomar tempo de
suas atividades regulares, de modo que as informagoes prestadas percam preci-
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s30. Além disto, o individuo pode se sentir pressionado a tergiversar sobre certos
assuntos, como quando the perguntam se procurou ou ndo emprego, na tentativa
de aparentar uma conduta que lhe parega socialmente mais adequada.

b} O individuo que presta as informagdes, por todos ou por parte dos
residentes no domicilio, pode mudar de um més para o outro. Com isso, as
informacoes sobre as condi¢des dos membros do domicilio, em relagdo ao
mercado de trabalho, assim como a interpretagdo do novo informante sobre estas
informagoes, podem ser diferentes. '

c) Erros de codificagdo e critica.

A definicdo de tempo de desemprego adotada na PME, de acordo com o
IBGE (1989), corresponde ao tempo em que o individuo procura trabalho, e
representa: '

“... o periodo continuo em que a pessoa, sem exercer uma ocupagdo eco-
ndmica, vem tomando providéncias para conseguir trabalho, e € contado até

a data da tltima providéncia.”

Para que o individuo seja classificado como desempregado, a data da Gltima
providéncia deve se situar na semana de referéncia da pesquisa.

O perfodo de desemprego é considerado interrompido nos seguintes casos:

a) se o individuo, durante duas semanas consecutivas, tiver deixado de
tomar providéncias para conseguir trabalho; e

b) se tiver trabalhado mesmo que, simultaneamente, tenha procurado
trabalho.

A informacdo do tempo de desemprego na PME é o perfodo de tempo em
que o individuo se encontra no seu estado corrente de desemprego.

2.3 - O tamanho da amostra

A subamostra é composta de, aproximadamente, 72% do ndmero original
de domicilios e 70% do nimero de pessoas. Entretanto, deve-se considerar que,
originalmente, apenas 75% da amostra sdo compardveis bimensalmente, em
termos de domicilio.

Ressalta-se que, como a subamostra foi construida de modo a tratar as
informacdes bimensalmente, s6 é possivel “acompanhar” os individuos por dois
meses consecutivos.

A proporcio média do nimero de domicilios e de individuos” da subamos-
tra {construida conforme o procedimento descrito acima) para cada ano, em
relacdo ao total da amostra da PME, encontra-se na Tabela 2.1 a seguir.®




‘ TABELA 2.1

‘ Tamanho da subamostra em relagio 4 amostra completa da PME:
‘ domicilios e individuos - 1983/90

(Em °/o)

Ano Ntmero de domicilios Ntimero de individuos
1983 72,26 70,66

1984 71,77 70,08

1985 72,42 70,89

1986 72,08 69,86

1988 71,08 68,85

1989 72,75 70,79

1990 72,98 71,00
Média 72,17 70,26

1987 72,02 69,94
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3. As taxas de desemprego e de participacdo a
partir das probabilidades de transicdo

Neste capitulo, objetivamos estimar as probabilidades de transi¢do entre os
estados de emprego, desemprego e fora da forga de trabalho e, a partir destas
probabilidades, reestimar as taxas de desemprego e de participagdo no mercado
de trabalho. - :

A cada més, todo membro da populagdo com idade para trabalhar encon-
tra-se face a estas probabilidades de transig3o entre os trés estados do mercado
de trabalho. Se estas probabilidades sdo dispares para diferentes grupos demo-
graficos, poderé haver distingdo entre as taxas de desemprego destes grupos, ou
seja, o desemprego ndo serd proporcional & participagdo do grupo na forga de
trabalho. Ainda que nao existam diferenciais significativos nas taxas de desem-
prego ou no padréo de participagao dos diversos grupos demogréficos, € possivel
que estas reflitam experiéncias absolutamente distintas no mercado de trabalho,
que podem ser identificadas a partir da importancia relativa das probabilidades
de transicao. |

A aplicagao da metodologia desenvolvida neste capitulo na anlise das
taxas de desemprego e de participagdo segundo sexo encontra-se no Capitulo 5.

3.1 - As probabilidades de transicdo

© As estimativas obtidas atradves da PME sdo medidas dos niveis de emprego,
desemprego e nio-participagdo na forga de trabalho. A partir destas estimativas
obtém-se a taxa de desemprego - definida como sendo a razdo entre 0 ndmero
de desempregados e a populagdo economicamente ativa® (PEA = o nimero de
desempregados mais o ndmero de empregados) — e a taxa de participagdo, que é-
a relacdo entre a PEA e a populagdo em idade ativa (15 anos e mais).
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As categorias de emprego (£), desemprego (D) e ndo-participagio na forca
de trabalho (N) correspondem aos estados que um individuo pode ocupar em
relagdo ao mercado de trabalho. Ainda que a taxa de desemprego e/ou o total de
desempregados e de empregados se mantenham estaveis més apbs més, ocorrerdo

fluxos de entrada e saida de individuos desses estados.

Os fluxos de entrada no desemprego referem-se ao néimero de pessoas que,
mensalmente, incorporam-se a esta situacdo por terem sido demitidas dos seus
empregos de forma involuntéria, terem deixado seus empregos em busca de
outros, terem ingressado pela primeira vez na forca de trabalho ou terem
retornado & mesma. Os fluxos de salda do desemprego dizem respeito & contra-
tagdo para um emprego ou a retirada da forga de trabalho.

O nivel de desemprego aumenta quando o fluxo de entrada nesse estado
aumenta em relagdo ao fluxo de saida. Entretanto, a taxa de desemprego é definida
pela relagao entre o total de pessoas desempregadas e a populagdo economica-
mente ativa, sendo esta também alterada pelos fluxos de entrada e safda da
situagdo de emprego. Os fluxos de entrada sdo resultantes da ocupagdo de
desempregados e de entrantes ou reentrantes na forga de trabalho; ja os fluxos de
saida sao resultantes da demissdo, voluntéria ou involuntaria, e da retirada da
for¢a de trabalho. Por sua vez, a taxa de participagao também pode ser expressa
como resultado destes fluxos.

As taxas de desemprego e de participacdo no mercado de trabalho podem
ser analisadas de acordo com as probabilidades que governam os referidos fluxos,
e estas, por sua vez, dependerdo de um conjunto de fatores, tais como: o
comportamento e as caracterfsticas dos individuos, o estado geral do mercado de
trabalho e as caracteristicas das ocupagdes disponiveis.

Conforme procedimento descrito no capitulo anterior, dispdem-se de infor-
magoes sobre os individuos da subamostra que se movimentam do estado
observado em um determinado més para outro no més subseqilente, desprezan-
do-se quaisquer movimentos que possam ocorrer durante esse periodo. Por
exemplo, se em um dado més o individuo declara-se empregado e, no més
seguinte, informa que ndo participa da forga de trabalho, ele serd contabilizado
na composicdo do fluxo de emprego para fora da forga de trabalho, des-
considerando-se que ao longo do més, antes de sair da forga de trabalho, possa
ter ficado desempregado durante certo tempo.

Com essas informagdes € possivel estimar as seguintes probabilidades
condicionais:

P(Xf—_—.l"l/\,r_] :ﬂ

ondeiej=E D, Net=més.

Estas probabilidades serdao chamadas de probabilidades de transicao, de-
finindo-se como as probabilidades de se transitar de um estado para outro dentro
do periodo de um més. As probabilidades de transi¢do sdo relativas aos individuos
que compdem a subamostra e podem ser estimadas sem qualquer suposigdo
-adicional,
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Para que se obtenham as probabilidades de transicdo entre as situagses de
emprego (E), desemprego (D) e fora da forga de trabalho (N), contabiliza-se o
ndmero de trabalhadores que se movem de um estado para outro a cada més,
dando origem a nove fluxos, conforme a seguinte matriz:

Estados da forga
de trabalho no
més anteiror

Estados da forga de trabalho
no més corrente

(0

{t-1) £ D N
£ EE ED EN
D DE DD DN
N NE ND NN

As probabilidades de transigdo foram calculadas para cada més pela relagdo
entre o nimero de trabalhadores em cada fluxo e o nimero de trabalhadores no

estado original. Por exemplo:
P (D; l E;-]) = edz EDp/Ef.]

onde: t = més;

ED, = nimero de pessoas que possufam emprego no més t— 1 e ficaram
desempregadas no més ; e

E.1 = nimero de pessoas que possufam emprego no més t—1.

As probabilidades de transi¢do possuem as seguintes propriedades:

0> p,}{l) > 1
Q=1

onde: = estado atual;
j = estado anterior; e
iej=E D N,

Estas probabilidades sao sempre positivas e menores que a unidade, sendo
o somatério de todas as probabilidades de transi¢ao a partir de um dado estado
igual a unidade. Por exemplo:

ed, + en, + ee; = 1

ou seja:

EDJE;_] + EN/E;.t + EE;’EH =1




Com este procedimento obtém-se as probabilidades descritas abaixo:

de, = probabilidade dos desempregados encontrarem trabalho;

ne, = probabilidade dos que entram na forca de trabalho encontrarem
trabalho;

ed, = probabilidade dos empregados ficarem desempregados;

nd, = probabilidade dos que entram na for¢a de trabalho ficarem desem-
pregados;

em = probabilidade dos empregados safrem da forca de trabalho;
dn; = probabilidade dos desempregados safrem da forca de trabalho; e

pne; = neflne + nd) = probabilidade de realizar entrada bem-sucedida no
mercado de trabalho em um més.

Para se obterem as probabilidades anualizadas, ponderaram-se as probabi-
lidades mensais pela estimativa do estoque do estado inicial,'? ou seja, do estado
do més anterior. Por exemplo, tomando-se o fluxo partindo do estado de emprego
para desemprego:

12

12
edyng = EEI-I * ed, ZEI—I
=1

=1

onde: £, = estimativa do niimero de pessoas ocupadas no més t - 1, obtida pela
PME; e

t = més,

3.1.1 - Estimativas

Na Tabela 3.1 encontram-se as probabilidades de transicdo anualizadas!
e a média do perfodo 1983/90.

Embora as probabilidades de saida do estado de desemprego sejam maiores
que as probabilidades de transigao a partir dos estados de emprego e inatividade,
isso ndo implica, necessariamente, que existe um nGmero maior de pessoas
transitando a partir do estado de desemprego, em relagdo ao fluxo de saida dos
demais estados, uma vez que o nimero de pessoas desempregadas é menor.

Uma questdo que deve ser objeto inicial de discussio é a distingdo entre os
estados de desemprego e inatividade. O conceito.de desemprego utilizado é
definido em termos da pratica de atividades de busca de trabalho. Os inativos
correspondem aqueles que ndo estdo empregados e, ao mesmo tempo, ndo
exercem qualquer atividade de busca.

Os elevados fluxos do estado de desemprego para fora da forga de trabalho
(24,5%), observados na tabela, podem ser atribuidos aos problemas de aplicacao
dos critérios de classificagdo ou de consisténcia dos registros, apontados no
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TABELA 3.1

Probabilidades de transicdo: total da subamostra - 1983/90

Probabilidades

Ano de ne ed nd en dn pne de/ Taxade
de+ dn_ saida

1983 0,3330 0,0617 0,0204 0,0289 0,0446 0,2414 0,6808 0,5798 0,0580
1984 0,3403 0,0697 0,0205 0,0325 0,0441 0,2453 0,6821 0,5811 0,0577
1985 0,3678 0,0702 0,0158 0,0250 0,0432 0,2428 0,7378 0,6024 0,0532
1986 0,4189 0,0752 0,0121 0,0163 0,0445 0,2667 0,8221 0,611 0,0519
1987 0,3897 0,0747 0,0141 0,0163 0,0459 0,2339 0,8211 0,6249 0,0530
1988 0,3755 0,0772 0,0139 0,0168 0,0481 0,2535 0,8209 0,597 0,0564
1989 00,4008 0,0727 0,0127 0,0143 0,0440 0,2455 0,8358 0,6201 0,0509
1990 0,3379 0,0687 0,0153 0,0194 0,0426 0,2306 0,7794 0,5943 0,0511

Média 0,3705 0,0713 0,0156 0,0212 0,0446 0,2450 0,7725 0,602 0,0540

FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amostra da PME.

capitulo anterior. Em particular, o perfodo de referéncia aqui utilizado éa semana,
de forma que & suficiente, para que o individuo seja classificado como inativo,
que na semana anterior a realizagdo da pesquisa néo tenha procurado trabalho.
A brevidade do periodo de referéncia justificaria parte dos fluxos do desemprego
para fora da forga de trabalho.

Por outro lado, se é fregiiente que as ocorréncias de desemprego sejam
intercaladas por periodos fora da forga de trabalho — como ressaltam Clark e
Summers (1979) -, independentemente da definigdo de inatividade e de quao
apropriado é o critério de classificacdo que a exprime, deve-se questionar a
pertinéncia desta distingdo para aquelas pessoas que tiveram alguma experiéncia
recente na forca de trabalho.

As safdas da forca de trabalho podem ser atribuidas a uma série de fatores,
tais como: doencas, acidentes, incapacidade, aposentadoria. Abstraindo-se destes
fatores, pode-se atribuir parte do movimento a pessoas com uma menor figacdo
ao mercado de trabalho, a diferentes comportamentos do mercado, ou & desis-
téncia de buscar trabalho por falta de postos disponiveis. A inatividade seria,
ent3o, um estagio temporério, ocupado por pessoas que irdo retomar a atividade
de busca por trabalho ou, ainda, por aquelas que oscilam entre desemprego e
inatividade sem encontrar trabalho.

Neste Gltimo caso, parte daqueles tidos como inativos seriam os desalenta-
dos, pessoas cronicamente desempregadas — que saem do mercado por acredita-
rem que nio existem postos de trabalho disponiveis -, para as quais a distingdo
entre os estados de desemprego e fora da forga de trabalho ¢ arbitréria.

Tal distincdo é, ainda, arbitréria nos casos em que o comportamento dos
trabalhadores, de saida e entrada na forga de trabalho, é compativel com o fato
destes se encontrarem em indstrias e/ou ocupagdes organizadas de modo a gerar
periodos de emprego e desemprego ao longo do ano, como é o caso das atividades
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sazonais. Restaria, ainda, a dificuldade de se classificar aqueles cujas atividades
no mercado de trabalho ndo sao as predominantes e que, conseqlientemente,
apresentam um padrao instavel de participacao no mercado de trabalho.

Ainda no que diz respeito a distingdo entre as categorias aqui analisadas,
definidas pela PME, deve-se considerar que a definicio de empregados adotada
na pesquisa é: '

“Pessoa que exerceu um trabalho (esporadico ou habitual) durante toda ou
parte da semana de referéncia”.

Desse modo, parte dos individuos classificados como empregados pode ndo
se distinguir dos desempregados quanto ao padrdo adotado de busca de trabalho
€ quanto a percepgdo de sua condigdo. O critério de trabalho prevalece sobre o
de busca ~ a PME [ver IBGE (1989, p. 46}] considera como ocupado o individuo
que tenha trabalhado na semana de referéncia, ainda que tenha, também,
procurado trabalho. Além disso, o critério de ocupacdo inclui trabalhos es-
poradicos e de tempo parcial, nio distinguindo o subemprego. Como menciona-
do acima, se para parte dos empregados a percepcdo da sua condigdo no mercado
ndo se diferencia daqueles desempregados, é possivel que encarem a pos-
sibilidade de saida da forga de trabalho de forma equivalente a estes. A probabi-
lidade de saida da forca a partir do estado de emprego é 4,5%.

Com as probabilidades de saida da forca de trabalho e as taxas de desem-
prego divulgadas pela PME, é possivel estimar a taxa média de saida da forga de
trabatho, que se encontra na tabela anterior;

(dn * taxa de desemprego) + (en * taxa de ocupacio)

As taxas de safda representam o percentual da forga de trabalho que, em
média, passa para a condi¢do de inatividade a cada més. O nimero de pessoas
desempregadas influencia diretamente a taxa de saida, uma vez que as probabi-
lidades de saida da forga de trabalho, a partir do estado de desemprego, sdo
maiores em relagdo a safda a partir do estado de emprego.

As estimativas podem refletir os problemas mencionados acima quanto as
definigdes e aos critérios adotados na classificacao dos individuos em emprega-
dos, desempregados e inativos e quanto a sua pertinéncia. Entretanto, a magnitude
do resultado é bastante surpreendente, j& que o nimero de pessoas desemprega-
das a cada més, como uma proporgao da PEA, é menor que o niimero de pessoas
que saem da forga de trabalho.!2

Este resultado, associado aos problemas de classificacio apontados acima,
sugere, em primeiro lugar, o quanto devem ser cuidadosas as inferéncias feitas a
partir da analise das taxas de desemprego e, em segundo, mostra a necessidade
de empreender esforgos no sentido de aprimorar as definicdes e os critérios de
classificagao, assim como a de tornar disponivel um maior ndmero de indicadores
de desemprego que possam ser utilizados de forma apropriada para diferentes
propdsitos.

A-relac;éo [deAde + dn)] da tabela mostra a proporgao das saidas do estado
de desemprego que podem ser atribuidas aqueles que encontram ocupacio.

30




Cerca de 60% das saidas do desemprego terminam em emprego, enguanto que
as 40% restantes resultam em saida da forga de trabalho. A estimativa da
probabilidade dos desempregados encontrarem ocupagao em um més € bastante
elevada (cerca de 37% durante o perfodo considerado).’

| Observa-se que as probabilidades de transitar do estado de desemprego para
o estado de emprego (de) crescem até o ano de 1986 e depois caem. No ano de
1990, essas probabilidades assumem valores mais préximos daqueles observados
para os dois primeiros anos da série do que para os anos mais recentes. O
comportamento das probabilidades de transicdo do desemprego paraa inativida-
de (dn), através das probabilidades anualizadas, é de dificil compreensdo - nas
probabilidades mensais do Anexo Estatistico (Tabelas A.3 a A.10) observa-se que
a série apresenta um forte componente sazonal.

O comportamento das probabilidades de transigdo dos estados de emprego
e inatividade para o estado de desemprego (ed e nd, respectivamente), ao longo
do periodo em questdo, assemelha-se bastante. Caem até o ano de 1986,
mantém-se relativamente estveis durante o periodo 1987/89 e crescem em 1990,
sem, no entanto, alcancarem os niveis verificados para o periodo 1983/84.

Tanto as probabilidades de transido do estado de emprego para o de
inatividade (en) quanto as probabilidades de transigdo da inatividade para o
emprego (ne} crescem até 1987 e decrescem a partir de entdo, alcangando um
patamar préximo do observado para os primeiros anos aqui considerados.

Um dos principais problemas da anélise de conjuntura baseada na taxa de
desemprego é que esta pode variar sem que necessariamente altere-se o poolde
desempregados. Ainda que este se altere, isso pode ocorrer sem que mudem as
taxas de demissio das firmas, bastando para tal que se reduzam as taxas de
contratacdo ou as safdas da forga de trabalho, entre outras coisas. Através da
andlise das probabilidades de transicdo, é possivel identificar mais precisamente
as causas das flutuacoes ciclicas do desemprego.

€mbora a explicagdo do comportamento ciclico das taxas de desemprego
ndo seja um objetivo aqui perseguido, para se ter idéia de como o ciclo afeta as
probabilidades de transig3o, recalculou-se a média de cada uma delas para dois
perfodos distintos, definidos de acordo com a sua relagdo com a taxa agregada
média do periodo 1983/90 ~ se acima ou abaixo dessa média. Separaram-se 0S
meses para os quais as taxas de desemprego eram maiores que a média (denomi-
naremos esse periodo de Alta) daqueles para os quais as taxas de desemprego
eram menores (Baixa).?

Nota-se na Tabela 3.2 que, como era de se esperar, as probabilidades de
entrada no estado de desemprego sao menores no perfodo de taxas de desempre-
go mais baixas, e sao estas as probabilidades que apresentam maior variado
quando se alteram as condigdes do mercado de trabalho. As probabilidades de
saida da forca de trabalho reduzem-se nos periodos de taxas de desemprego mais
elevadas.

Essas probabilidades serdo utilizadas para analisar o comportamento ciclico
das diferencas na experiéncia no mercado de trabalho entre homens e mulheres.
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TABELA 3.2

Probabilidades de transigdo nas fases do ciclo:® total da subamostra — 1983/90

Taxa de desemprego

Probabilidade

Alta Baixa
de 0,3381 0,3925
ne 0,0668 0,0742
ed 0,0195 0,0133
nd 0,0293 0,0163
en 0,0432 0,0457
dn 0,2343 0,2538
pne 0,6952 . 0,8203

FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amosira da PME.
? Para periodos de taxas de desemprego Altas e Baixas,

3.2 - As taxas de desemprego e de participagio

A analise do comportamento ciclico do desemprego pode ser melhor
desenvolvida com a avaliagao da participagdo no mercado de trabalho, uma vez
que as flutuagdes do desemprego decorrem ndo apenas das variacoes do ndmero
de postos de trabalho disponiveis, mas também do ndmero de pessoas que os
disputam. Embora, como ji foi mencionado anteriormente, esse tipo de anélise
ndo se inclua entre os objetivos deste trabalho, considerou-se oportuno introduzir
a taxa de participagdo, tendo em vista a magnitude da taxa de saida da forga de
trabalho estimada na secdo anterior e o fato dessa taxa ser afetada pela dis-
tribuicdo dos trabalhadores entre ocupados e desocupados.

Para se obterem as taxas de desemprego e participagio a partir das proba-
bilidades de transicdo, é necessdrio supor que o ambiente é estacionério, o que
significa trabalhar com a hip6tese de probabilidades de transicio constantes ao
longo do tempo. Adicionalmente, supde-se que a economia encontra-se em
steady state, de modo que o nlimero de pessoas em cada um dos trés estados
mantém-se inalterado. Uma vez que o ndmero de pessoas em cada estado do
mercado de trabalho € determinado pelos fluxos entre os estados, a hipotese de
steady state requer que o nimero de individuos em cada fluxo nio se altere ao
longo do tempo e que os fluxos para dentro e para fora de cada estado sejam
iguais:

deD+neN=(ed+enF ' A1)
ed E+ nd N =(de+ dn) D (2)
enE+dnD=(ne+nd N (3)

Resolvendo o sistema de equacgées acima, deriva-se a taxa de desemprego
e a taxa de participagdo no mercado de trabalho, em fungao das probabilidades
de transicao.
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A equacido da taxa de desemprego {D/(E + D)], com base na equagéo
desenvolvida por Marston (1976), pode ser abtida através das equagdes acima, e

é descrita por:

u= o/l + B ' (4)

onde: a = ed + (ndAne + nd)] en; e
B = de + [nedne + nd)] dn.

Ataxa de desemprego serd maior quanto maior for ed, en e nd e serd menor
quanto maior for de, dn e ne.!?

Expressando-se a probabilidade de entrada bem-sucedida no mercado de
trabalho por pne = neAne + nd), pode-se reescrever a e 8 como:

a=ed+ [(1 - pne) * en)
B = de + [pne * dn]

A taxa de participagio no mercado de trabalho, I(E + DY(E + D + N)],
conforme Kiefer e Neumann (1989), é dada por:

P=11+ (/BT + (c /B) + (Bry)] SR (5)

onde: o e B = conforme se definiu anteriormente;
x = ne + l{de * ndAde + dn)]; e
5= en+ [{dn* ed/(de + dn)].

A taxa de participagao serd maior quanto maior for ne, nd e de e sera menor
quanto maior for en, dne ed.'®

Ressalte-se que as taxas de desemprego e de participagao assim calculadas
poderdo divergir das taxas estimadas pela PME, pela suposicao de steady state
{implicita na estimativa em fun¢do das probabilidades de transicdo) e pelos
problemas decorrentes dos artificios utilizados para se tratar a amostra da PME
como longitudinal, apontados no capitulo anterior.

3.2.1 - Estimativas

A Tabela 3.3 a seguir apresenta as taxas de desemprego e as taxas de .
participacdo para os anos referentes ao perfodo 1983/90, calculadas pelas
equacdes (4) e (5), respectivamente. A média do periodo foi estimada com amédia -
das probabilidades de transigao obtida na segdo anterior.

Nota-se que as estimativas aqui obtidas tendem a subestimar as taxas de
desemprego (exceto para o ano de 1990). Entretanto, de um modo geral, estas
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TABELA 3.3

Comparacdo entre taxas de desemprego e participa¢io obtidas a partir das
probabilidades de transicio e aquelas estimadas pela PME - 1983/90

Taxa de desemprego Taxa de participagdo
AN Estimada  IBGE] R Estmada  IBGE2 R
1983 6,51 6,79 0,959 61,20 61,84 0,990
1984 6,36 6,78 0,939 64,23 63,25 1,016
1985 4,73 5,00 0,946 64,40 63,56 1,013
1986 3,04 3,33 0,913 64,09 63,57 1,008
1987 3,69 3,76 0,981 63,25 63,61 0,994
1988 3,72 4,0 0,927 62,78 63,97 0,981
1989 3,18 3,43 0,927 63,33 63,74 0,994
1990 4,56 4,55 1,002 63,28 63,96 0,989
Média 4,41 4,71 0,938 63,36 63,44 0,999

FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amostra da PME.

NOTA: Estimada = laxas de desemprego e de participagdo obtidas a partir das probabilidades de transicao;
IBGET = média anual da taxa de desemprego estimada pela PME ponderada pela PEA;
IBGEZ = média anval da taxa de panticipagdo estimada pela PME; e
R = taxa estimada sobre a taxa.da PMF,

sdo consistentes com relagdo aquelas estimadas pela PME - as taxas variam no
mesmo sentido e com mais ou menos as mesmas intensidades.

Quanto as taxas de participagdo, nos anos de 1984, 1985 e 1986, sdo
superestimadas e, nos demais, subestimadas.

Visando avaliar o impacto de mudangas nas probabilidades de transicdo
sobre as taxas de desemprego e de participagao, realizamos um pequeno exerci-
cio. Em primeiro lugar, aumentamos cada probabilidade em 10% do seu valor.
Em seguida, substituimos, a cada vez, uma'’ das probabilidades de transicao pelo
seu valor acrescido de mais 10% no calculo da taxa de desemprego, mantendo-se
as demais constantes, ou seja, mantendo-se o valor original das demais. Esse
exercicio € realizado utilizando-se a média das probabilidades de transicdo no
periodo 1983/90.

A Tabela 3.4 apresenta as taxas assim estimadas (por exemplo, na linha Ted
mostra o valor das taxas de desemprego e de participacao obtidas pela subs-
tituigdo da probabilidade de transigao do emprego para o desemprego, com um
aumento de 10% do seu valor original,'® mantendo-se os valores das demais
probabilidades inalterados). A tabela apresenta, ainda, a relacio entre as taxas
(R1 para desemprego e R2 para participacao) estimadas pelo exercicio e-as obtidas
com as probabilidades de transi¢do originais.

O exercicio confirma o que mencionamos anteriormente acerca do efeito
das probabilidades sobre as taxas de desemprego (cai quando de, dn e ne
aumentam e cresce quando ed, nde en aumentam) e de participagao {cai quando
en, dn e ed aumentam e cresce quando ne, nd e de aumentam),
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TABELA 3.4

Impacto das probabilidades de transigdo sobre as taxas de desemprego e de
participacio: total da subamostra - 1983/90

Taxa de R1 Taxa de R2
desemprego participacdo
Estimada 4,414 63,358
de 4,151 0,940 63,588 1,004
ne 4,265 0,966 . 65,192 1,029
ed 4,668 1,058 63,138 0,997
nd 4,572 1,036 63,746 1,006
en 4,580 1.038 61,425 0,969
dn 4,276 0,969 63,025 0,995
pne 4,414 1,000 65,541 1,034

FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amostia da PME.
NOTA:RT e R2, ver texio.

O principal objetivo, com este exercicio, é identificar as probabilidades que
tém maior impacto sobre essas taxas. No caso da taxa de desemprego, estas sdo
mais sensfveis a mudancas nas probabilidades de transi¢ao do emprego para o
desemprego e do desemprego para o emprego. A taxa de participagao € mais
sensivel A probabilidade de realizar entrada bem-sucedida no mercado de
trabalho e a probabilidade de transicdo do emprego para a inatividade. Natural-
mente, uma melhor anélise desses resultados implicaria magnificar a importancia
das causas voluntérias do desemprego em relagdo as involuntérias, identificar os
motivos por trés das saidas da forga de trabatho das pessoas empregadas, suas
caracterfsticas pessoais e dos cargos por elas ocupados, etc.
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4. Estimativas da duracdo do desemprego

4.1 - Introdugdo

O nimero de pessoas desempregadas ird .depender do'fluxo de entrada
nesse estado e do tempo que elas ali permanecerem. Para melhor explicar o
fenoméno do desemprego e a experiéncia dos diferentes grupos demogréficos no
mercado de trabalho, & necessario estimar a duragdo média das ocorréncias de
desemprego.

A duragdo média do desemprego estimada pelo IBGE, através da PME,
refere-se & duragdo interrompida das ocorréncias de desemprego, pois a informa-
¢do diz respeito a duragdo do desemprego em curso, ja que, no momento em que
é registrada a ocorréncia do desemprego ainda ndo chegou ao seu fim. O objetivo
aqui é estimar a duragdo média das ocorréncias completas de desemprego -
quanto tempo uma pessoa que entra no estado de desemprego pode esperar, em
média, permanecer nessa situagao.

Com esse objetivo, s3o propostas duas estimativas alternativas da duragdo
média do desemprego para homens e mulheres, a partir das informagdes de um
subconjunto da amostra completa da PME denominada de subamostra {cons-
truida segundo os procedimentos descritos no segundo capitulo). A subamostra
é composta a cada més por uma parcela dos individuos da amostra completa,
para os quais dispdem-se de informagdes por dois meses consecutivos.

Nas proximas se¢des especificaremos 0s. modelos e os estimadores utiliza-
dos, assim como as hipoteses utilizadas e seus resultados para o total da subamos-
tra.

Ressaltamos que as estimativas utilizam as informagdes da subamostra
referentes ao periodo janeiro de 1983 a dezembro de 1990 para a Regido
Metropolitana de S3o Paulo.
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4.2 - Tipos de estado-dependéncia

Heckman e Borjas (1980) definem quatro tipos de estado- dependéncia, que
se referem as diferentes formas pelas quais a historia pregressa do trabalhador no
mercado de trabalho afeta a sua probabilidade de permanecer desempregado e,
conseqlientemente, a duragdo do desemprego.

O primeiro tipo de estado-dependéncia seria descrito por um processo
markoviano no qual, dado o estado inicial, o tempo de permanéncia no estado
nao afeta a probabilidade de sair do estado.

No segundo tipo, chamado de duracdo-dependéncia, a probabilidade de
sair do estado de desemprego depende da extensdo de tempo que o trabalhador
encontra-se desempregado, na sua ocorréncia corrente de desemprego, podendo
0 processo ser denominado semimarkoviano.

Os outros dois tipos de estado-dependéncia referem-se ao ndmero de
ocorréncias prévias de desemprego e a extensdo de tempo dessas ocorréncias,
denominados de ocorréncia-dependéncia e duragio-dependéncia-defasada, res-
pectivamente.

Desse modo, a probabilidade de sair do desemprego e, conseqiientemente,
a duragdo do desemprego dependeriam nio apenas do fato do individuo encon-
trar-se correntemente desempregado e do tempo em que se encontra nesse estado,
como também do ndmero de vezes anteriores que ele encontrou-se nessa situacao
e do tempo que permaneceu desempregado em cada uma delas.

Para ilustrar, observem-se as seqiiéncias no tempo dos estados ocupados
por cinco individuos:

NNNNNNNNDE
2)EFEEEEFDE
3IDDODDDDDDE
4AYDDEDDDEDE
SINNDODNDDDE

onde N = inativo, £ = empregado e D = desempregado.

A hipotese de que o processo & markoviano implica que a probabilidade de
transicdo do desemprego para o emprego, P (£ D), depende apenas do fato de o . .
individuo estar desempregado no periodo imediatamente anterior e independe -
dos estados anteriores. -

A observagao das seqiiéncias acima pode indicar 0 quanto essa hiptese
vem a ser restritiva quando relacionada 2 realidade, pois é razodvel supor que
individuos com diferentes seqiiéncias possuam probabilidades distintas de encon-
trartrabalho. Entretanto, assumindo-se que o processo seja markoviano, atribui-se
a todos os individuos acima igual probabilidade de transicio dos estados de

38




desemprego para emprego, sendo esta independente da duragdo do desemprego
e da experiéncia prévia dos individuos no mercado de trabalho. Assim, os
individuos 2 e 3 t2m igual probabilidade de deixar o desemprego, embora o
individuo 2 tenha permanecido empregado e o individuo 3 desempregado, por
todos os estagios anteriores da seqliéncia.

No caso do processo semimarkoviano {duragao-dependéncia), atribui-se
igual probabilidade de sair do desemprego para os individuos 1, 2 e 4, uma vez
que o tempo de permanéncia na ocorréncia corrente de desemprego é igual para
todos. Nesse caso, desconsidera-se que os individuos 1 e 2 jamais estiveram
desempregados anteriormente e que o individuo 4 esta encerrando o seu terceiro
periodo de desemprego.

Para levar em conta a ocorréncia-dependéncia e a duragdo- dependéncia-
defasada, seria necessério considerar no cédlculo da probabilidade de saida do
desemprego as ocorréncias prévias de desemprego e as suas respectivas exten-
soes.

Segundo Heckman e Borjas, o desemprego passado altera preferéncias,
precos ou restricdes que determinam, em parte, o desemprego futuro. Esse seria
o caso quando o desemprego leva & perda de experiéncia, ou quando os
empregadores utilizam as informagdes acerca do desemprego passado dos traba-
lhadores na sua politica de contratagdo, como forma de distinguir e comparar
trabalhadores heterogéneos em varidveis nao-observaveis, tais como habilidade
e motivagdo. '

Os dois tipos de estado-dependéncia que se relacionam com as ocorréncias
prévias ndo serdo tratados aqui, sendo as estimativas da duragao do desemprego
restritas As relacoes estabelecidas pelas ocorréncias correntes. Como foi enfatiza-
do no Capitulo 2, os dados disponfveis referem-se aos tempos continuosde busca
de trabalho e, portanto, pelo menos da forma como a amostra da PME & aqui
tratada, sdo relativos ao estado corrente de desemprego.

Com as informacdes disponiveis é possivel propor duas estimativas alterna-
tivas da duracdo do desemprego: a primeira ird supor que 0 processo & marko-
viano e a segunda levard em conta a duragdo-dependéncia, utilizando um modelo
semimarkoviano.

4.3 - Modelo geral de sobrevivéncial?

Na analise da duracdo do desemprego, a varidvel de interesse € o tempo
decorrido entre a entrada dos individuos na situagdo de desemprego e a ocor-
réncia de safda dessa situacao, que pode se dar via saida da forga de trabalho ou
infcio de uma ocupagao. T

Seja Tuma variével aleatoria, representando o tempo de desemprego, € que
assume os valores t;,...,t,, onde:

0<h 5.1y
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com fungao de probabilidade dada por:
fit) = P(T=1¢)

e a fungio de distribuigdo acumulada dada por:
Ht) = AT < tj)

para i=1,2,...,n.

A fungdo de sobrevivéncia ou a duragdo do desemprego além de certo
tempo ¢, para a varidvel aleatéria T discreta, é dada por:

S0=1-AT<t)=P(T=1)

=Z (1)

izt

para i=1,2,....n,sendo S(0) =1 e S (+x) = O,

A fungdo de risco ou hazard (h(t})) especifica a probabilidade de saida do
desemprego em T = t;, condicional & permanéncia no desemprego até o tempo
ti. Em um modelo com tempo discreto, a fun¢do hazard sera dada por:

M) =P(T=t1T21)
hlt) = i) / S(e)

parai=1,2,...,n.

Como:

At) = F (tina) = Ft) = S(t) — S{t;.1)
temos que:

hlt) = 1 = St )/ S(t)

parai=1,2,...,n.

Tomando-se o produtério de 1 - Alt) = S (t,1) /S (t), obtém-se a funcio
sobrevivéncia:

SO=IN N -htHl=T p

iL<t it <!
sendo p (1) = [1 - h (1)].
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4.3.1 - Varidveis explanatorias

O método mais geral acima supde que o grupo de individuos para o qual
se deseja conhecer a estrutura do tempo de sobrevivéncia seja homogéneo, o que

| significa que a probabilidade de saida do estado de desemprego seja a mesma

para todos os individuos que compdem o grupo. Essa € uma hipétese forte,
quando se considera que os individuos possuem na pratica caracteristicas dis-
tintas, que afetam a sua probabilidade de deixar a situagdo de desemprego. Tais
caracteristicas podem ser mensurdveis, COmMo sexo, idade, educagdo. Por outro
lado, os individuos podem diferir em certas varidveis nio-observaveis, como, por
exemplo, motivagdo.

As caracteristicas dos individuos ou covaridveis?® podem ser tais que variam
com o tempo (como estado civil}, ou podem ser independentes do mesmo (como
sexo). Além disso, de acordo com a classificacdo de Lancaster (1990}, as cova-
ridveis podem ser exégenas (idade) - quando afetam o processo, mas nao sdo
afetadas por ele — e endégenas —quando sao afetadas pelo processo (estado civil).

Nos modelos aqui desenvolvidos, utiliza-se a covaridvel sexo — cujas
estimativas serdo apresentadas no Capitulo 5, a seguir -, que é tempo-invariante
e exégena, estimando-se separadamente a fungdo hazard para homens e mu-
lheres:

hit, s)= PT=41T=t, 5 =qlt;, s

onde s = sexo.

Apenas no modelo markoviano, pelos motivos expostos na Seqdo 4.5.1.4,
sera incorporada também a covaridvel tempo-calendario:

ht, s, ¢} = P(T = L1 T2t s, c) = q(f,', s, C;)

onde ¢; = tempo-calendério e t; = tempo de desemprego.

Com a introducdo da covaridvel tempo-calenddrio, permite-se que a fungao
hazard flutue de acordo com mudancas nas condigdes econdmicas € com
sazonalidade.

4.3.2 - Modelo com riscos competitivos

A funcdo hazard relaciona a probabilidade de safda de um estado com o
tempo de permanéncia nesse estado. O desemprego pode terminar tanto pela
retirada da forca de trabalho quanto pela transigao para o estado'de emprego, ou
seja, existem dois tipos de saida do desemprego, que concorrem entre si e que
tém significados e implicagdes inteiramente distintos.

Na aplicacao do método, generaliza-se a nogdo usualmente empregada na
analise de sobrevivéncia, estimando-se separadamente a fungao hazard para as

41




transicoes para emprego e para saida da forca de trabatho. Nesse caso, para
decompor a fungdo hazard por tipo de saida, & necessario conhecer a fungdo de
distribuigdo conjunta do tempo de desemprego e do tipo de saida.

Desse modo, existem dois tempos de saida do desemprego associados a
~ dois distintos tipos de saida do estado de desemprego. Definem-se:

v = tipo de saida do desemprego: para emprego (de), e para fora da forca
(dn}, que é dnica para cada individuo; e

Ty = duracdo do desemprego por tipo de saida.

No modelo de riscos competitivos, supde-se que cada individuo tem um
tempo de saida do desemprego por tipo de saida {Tg, Ty, que seria observado
se todos os demais tipos de safda houvessem sido suprimidos. A func¢3o hazard
para o tempo de desemprego por tipo de saida nos dé a probabilidade de um
certo tipo de saida do desemprego, uma vez que a possibilidade de outras causas
de saida tenham sido eliminadas:

hit, s =Plti=T,| T, 2 t; s]
hdt, s) =1, (t)/SAt)

Como a natureza dos dados sobre as ocorréncias de desemprego é tal que
apenas o min (7ge, Ton) € observado, ndo é possivel identificar se os diferentes
"

“riscos” de saida do desemprego sio independentes ou ndo. Nesse caso, nio &
possivel testar a independéncia de Ty e Ty,

Existe uma fun¢ao hazard, denominada funcdo hazard causa-especifica,?
que & possivel estimar sem adotar qualquer suposigio quanto a distribuicao dos
diferentes tempos de safda:

Mt S =Plti=T, 1 T2, 5]
=P [f, = Tvl Tde2 t;} Tdn2 ti.f 5]
ALt s} = FUVS() = g, 5)

Essa funcdo d4 a taxa instantanea de saida do tipo vao tempo ¢;, dado s, na
presenca de outros tipos de safda.

Supondo-se que os tempos de desemprego por tipo de saida sio indepen-
dentes:

Adt, s} = hJt;, s)

A suposigdo acima é aqui absolutamente necesséria, uma vez que, com o
tipo de dados disponiveis, ndo é possfvel identificar o modelo, ou seja, ndo é
possivel distinguir entre um modelo de riscos competitivos dependentes e um de
riscos competitivos independentes, dado que o valor de A, observado é compa-
tivel de forma equivalente com os dois modelos.
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Dada essa suposicao, é possivel obter hilt;, s), de modo que:

h(t, $)= Z hy (t;, 5)

A partir da estimativa de A, e da suposi¢ao de que os riscos competitivos
sao independentes, & possivel estimar a duragdo do desemprego, eliminando uma
das causas de safda. Isso torna-se necessario se desejarmos estimar a duragdo do
desemprego, supondo que os individuos nao saem da forga de trabalho quando
desempregados, ou seja, se desejarmos estimar a duragdo do desemprego caso

nio ocorra o chamado “desalento”.22

4.4 - O modelo markoviano

No modelo markoviano supte-se que a distribuigdo do tempo de saida do
estado de desemprego, dado o tempo decorrido no estado, € a mesma para todas
as extensoes de tempo de permanéncia nesse estado. Desse modo, é possivel
utilizar as probabilidades de transi¢do obtidas no Capitulo 3 na estimativa da
duracao média esperada das ocorréncias de desemprego.

4.4.1 - A funcdo hazard constante

Cada estado pode ser considerado uma varidvel aleatoria, € 0s movimentos
de individuos entre esses estados podem ser representados por uma seqiéncia
aleatéria: '

[X'I = ‘;h XZ = i2;"-f X{ = j’I]

Para a andlise desses fluxos entre os estados, adotou-se como hipétese que
a probabilidade de cada estado depende apenas do estado anterior. Toda a
informagdo necessédria para determinar a probabilidade de cada estado é dada
apenas pela especificagdo do estado ocupado imediatamente anterior, € essa
probabilidade nao é afetada pelos demais estados ocupados na seqiiéncia. As
informacoes referentes aos estagios anteriores da segiiéncia ndo introduzem
qualquer informagdo relevante para definir essa probabilidade. Em resumo,
adotou-se a hipétese de que o processo & markoviano, no qual a probabilidade
condicional:

PXp= iV Xy = iy X2 = b s Xt = i)
transforma-se na probabilidade de transig&o:
P(Xr = 'il | X;_] = f.[.]] = P(f{ i il-])
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A hipotese de que o processo é markoviano implica que a probabilidade de
sair do desemprego nio é afetada pelo tempo de permanéncia no estado de
desemprego:

hle) = Rt)/S(t) = g Vi

Fazendo essa hipotese, poderemos utilizar as probabilidades de transicdo
para fora da situagdo de desemprego estimadas no Capitulo 3 para o célculo da
duragdo média das ocorréncias completas de desemprego.

Considerou-se gue o processo é diferente para cada sexo e que as demais
caracteristicas individuais n3io o afetam, ou seja, dado o sexo, o grupo é homo-
géneo (as estimativas por género encontram-se no Capitulo 5). Nesse modelo nio
fazemos a hipotese de steady state, de forma que € possivel incorporar a
covariavel tempo-calendario.

Assumiu-se, ainda, que os fluxos de safda do desemprego sao distintos e,
por isso, estimaram-se separadamente as probabilidades de saida para emprego
e para fora da forca de trabalho:

h(t;, S, C;) = q"'(S, c;) YVt

onde: v=de, dn; s =sexo; e ¢ = tempo-calendério.

Desse modo, supde-se que as probabilidades anuais de e dn estimadas no
Capitulo 3 para o periodo 1983/90, para total dos desempregados e para homens
e mulheres, sejam as estimativas das probabilidades g% e qo.

4.4.2 - A duragao média do desemprego

A distribuicdo do tempo de desemprego, nesse caso, & geométrica.?3 Desse
modo, a estimativa da duragdo média esperada da ocorréncia de desemprego é
definida como o inverso da probabilidade de sair deste estado:

D = [1/(g% + qdf')]

onde g% + gd" = 1 ~ p, sendo p a probabilidade de continuagdo ou de
sobrevivéncia.

Para estimar a duragéo do desemprego, desconsiderando-se a existéncia do
chamadgo desalento, redefiniu-se:

qe=1-p*
pr=p+gh

O gue nos capacita estimar:
D= = [1/qe]
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4.4.3 - A freqiiéncia das ocorréncias de desemprego

Assumiu-se que:
P(Xc=f|Xc_1=j)=ij Yc

onde: i = estado atual; j = estado anterior; e ¢ = tempo-calenddrio.

Ou.seja, assumiu-se que as probabilidades de transicdo sdo estacionérias,
de modo que P;; é a probabilidade de transigdo do estado iparao j, e independe
do tempo-calendario (c).

Pela hipotese de steady state:
(ech E+ (nd) N =(de+dn) D

onde: £, D = ntimero de empregados e desempregados, respectivamente;

ed = probabilidade de transi¢do de emprego para desemprego;

nd = probabilidade de transi¢io de fora da forga de trabalho para desem-
prego;

de = probabilidade de transigdo de desemprego para emprego;

dn = probabilidade de transicdo de desemprego para fora da forga de.
trabalho. :

O lado esquerdo da equagao da o fluxo para o estado de desemprego (a
freqiiéncia de ocorréncia de desemprego), que em steady state € igual ao fluxo
de saida dessa situagdo.

Dividindo a equagio pelo total da PEA = (£ + D), tem-se:
[(ec) £ + (nd) NV/PEA = [(de + dn) DYPEA
= |{de + dn) DYPEA = (de + dn} u

onde: f= freqiiéncia das ocorréncias de desemprego; e

u = taxa de desemprego.

Ataxa de desemprego pode ainda ser decomposta no produto da freqliéncia
das ocorréncias de desemprego (), expressa como proporgdo da PEA, e aduragdo
esperada do desemprego (D).

Definindo-se {de + dn) como o inverso da duragao esperada do desemprego'
(D), supondo que a distribui¢do do tempo de desemprego é geométrica, conforme
o modelo markoviano acima, pode-se reescrever:

f=u=(1/D)

ou seja, u = fx D,
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Ressalte-se que a taxa de desemprego assim estimada assume que as
probabilidades de transigdo para fora do desemprego sao constantes, indepen-
dentes do tempo de desemprego e corretas apenas numa situacdo de steady state.

4.4.4 - Estimativas

As estimativas da duragdo média das ocorréncias completas de desemprego
e a que supde que ndo ocorre desalento, a fregiiéncia dessas ocorréncias e a taxa
de desemprego estimada pela PME sdo apresentadas na Tabela 4.1 a seguir,

Observa-se que a duragdo média das ocorréncias de desemprego assim
estimada é bastante pequena, sendo, aproximadamente, 1,63 més no periodo
1983/90. A duragao do desemprego, supondo que os trabalhadores sio ind6mitos
na sua busca por ocupagio no mercado e nio saem da forca de trabalho, implica
um crescimento emtorno de 66% da duragdo do desemprego. Apesardo aumento
da estimativa, quando ndo se consideram as saidas da for¢a de trabalho, a du ragao
esperada do desemprego permanece reduzida, inferior a trés meses.

A tabela apresenta a decomposigdo da taxa de desemprego em duracdo e
freqliéncia das ocorréncias de desemprego. Se a duragio média esperada de cada
ocorréncia de desemprego for, aproximadamente, 1,63 més, e se, em média,
2,9% da PEA (fregiiéncia das ocorréncias) entram nesse estado a cada més, a taxa
de desemprego resultante serd 4,7%.

TABELA 4.1

Decomposicao das taxas de desemprego em duragio e freqiiéncia
das ocorréncias - 1983/90

ANno Taxa Freqliéncia Duracdo Duragdo sem
anual? (%) (més) desalento

_ (més}
1983 6,79 3,90 1,74 3,00
1984 6,78 3,97 1,71 2,94
1985 5,00 3,05 1,64 2,72
1986 3,33 2,28 1,46 2,39
1987 3,76 2,35 1,60 _ 2,57
1988 4,01 2,52 1,59 2,66
1989 3,43 2,21 1,55 2,49
1990 4,55 : 2,59 1,76 2,96
Média 4,71 2,90 1,63 2,70

FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amosira da PME.
* Média anual da taxa estimada pela PME ponderada pela PEA.
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4.5 - O modelo semimarkoviano

Nesta secio estima-se a duragdo-do desemprego, supondo-se que a proba-
bilidade de safda do desemprego é fungdo do tempo de desemprego, ou seja,
-considera-se a existéncia da duracdo-dependéncia, descrita na Se¢do 4.2, na
estimativa da fungao hazard.

4.5.1 - O esquema de amostragem e suas implicagoes

A informacdo do tempo de desemprego na PME corresponde ao tempo
decorrido desde que o individuo selecionado entrou no estado de desemprego
até o momento de realizagdo da pesquisa. Os individuos selecionados podem ser
vistos como membros de uma amostra de elementos de uma populagdo, que
ocupa o estado de desemprego, em uma determinada data. Essas duas caracteris-
ticas dos dados aqui utilizados tém algumas implicagdes que procuraremos tratar
nesta se¢ao.

4.5.1.1 - O esquema de censura das informagdes

Quando algumas unidades da amostra fornecem informagdes incompletas
sobre a duracdo do desemprego, dizemos que essas informagdes s3o censuradas.
A PME investiga todos os individuos residentes nos domicilios selecionados e
classifica aqueles corm mais de 15 anos como ocupados, desocupados ou inativos.
Para todo informante da PME que declara estar desempregado é indagado ha
quanto tempo procura emprego, 0 que corresponde ao tempo de permanéncia
nessa situacdo até a data de realizacdo da pesquisa. A informagado da varidvel
duracao do desemprego, conforme se encontra disponivel na PME, &, portanto,
incompleta ou censurada, uma vez que ndo é conhecido o tempo total decorrido
desde a entrada dos individuos selecionados nessa situagdo até a sua saida do
desemprego.

Visando resolver este problema, adotou-se o procedimento descrito no
Capitulo 2, que define um subconjunto dos individuos selecionados pela PME
para 0 qual é possivel acompanhar suas informagdes por um par de meses.
Entretanto, ainda assim, a censura nao é inteiramente efminada. Ela ocorre
justamente pelo fato das informagodes sobre os desempregados da subamostra
estarem disponiveis por apenas dois meses consecutivos, de modo.que parte dos
desempregados em cada més permanece neste estado além desse periodo, o que
nos impede de observar o momento em que ocorre a safda do desemprego.

Através da criacao da subamostra, torna-se conhecido o tempo total do
desemprego para aqueles individuos que encontraram emprego ou que safram
da forca de trabalho no més subseqtiente. Para aqueles que permanecem desem-
pregados no més subseqiiente, ndo é conhecido o tempo total de desemprego,
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mas apenas o tempo minimo em que permanecem desempregados, ou seja, para
eles a informagao da duragao do desemprego é censurada.

O esquema de censura desses dados pode ser descrito pelo gréfico a seguir:

a T i a4

X Z

X refere-se ao momento em que a pesquisa é realizada. Nessa data é
informado o tempo de desemprego e, no més subseqtiente, Z, observa-se que para
uma parte dos individuos {b,c,d,e} o desemprego encerra-se em algum momento
entre X e Z Pode-se observar também que a duragdo do desemprego dos
individuos a, f e g do grafico possut censura 3 direita, isto &, o valor exato da
observagdo ndo é conhecido, sabendo-se apenas que excede certo perfodo
observado em X. Por outro lado, cada unidade amostral censurada tem o seu
tempo especifico de censura, pois nem todas as pessoas desempregadas iniciam
o periodo de desemprego na mesma data.

Deve ser ressaltado que, mesmo para os individuos que terminam o seu
periodo de desemprégo entre as datas X e Z, ndo é conhecida a extensao exata
da duragdo do desemprego. Sabe-se apenas que a saida do desemprego ocorre
em algum momento entre X e Z, sendo essa informagdo também censurada, Essa
censura sera desconsiderada na estimativa da duragdo do desemprego, sendo
atribufdo a cada individuo que sai do desemprego entre X e Z o tempo de
desemprego informado em X, ou seja, assume-se que a saida do desemprego
ocorre em X. Sendo assim, convencionou-se que, para esses individuos, a
ocorréncia do desemprego é completa, ou seja, é conhecida a duragdo completa
do desemprego.

Para os individuos que se encontravam desempregados tanto em X quanto
em Z, assumiu-se que o periodo de desemprego era continuo, embora alguns
desses individuos possam ter mudado de situagdo em algum momento do
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intervalo entre X e Z, retornando, porém, a situagdo de desemprego dentro desse
intervalo e nela parmanecendo até Z.

Sendo T a duragao completa do desemprego e L a duracdo do desemprego
até a ocorréncia de censura, o tempo de desemprego observado para cada
individuo é:

fj =min (Tj, L,)
. 1 ; T,‘S L,: T
Define-se §; = , de modo que §; indica se o tempo t; é censurado
10 ; T,‘ > Lf
ou nio.

A PME é realizada em datas preestabelecidas e os individuos selecionados
entram no estado de desemprego em diferentes datas, conforme o gréfico anterior.
Assim, os tempos de censura (L) sdo varidveis aleatérias e podem ser considerados
independentes do tempo de saida do desemprego (T;).24

Foram construidas, previamente, 13 classes de duragdo do desemprego
expressas em nimero de semanas:0a4,5a8,9a12,13a16,17 a 20,21 a 24,
25a28,29a32,33a36,37a40, 41 a 44,45 a 48 e acima de 48.%°

Todos os informantes desempregados pertencentes a subamostra em um
dado més foram alocados nessas classes, com base na duragdo do desemprego
(tempo que busca emprego) declarada. Uma vez alocados todos os individuos
que sedeclararam desempregadosnas classes de duragdo, computou-se o nimero
de individuos que realizaram as transi¢oes do desemprego para fora da forga de
trabatho (dn) e para emprego (de) e 0 ndimero de individuos que continuaram
desempregados, conforme a situagio observada no més subseqlente.

Para cada um dos individuos desempregados (i) da subamostra em um dado
més, as informagdes observadas consistem em:

(t;, &;, vi)

onde v, = causa da saida: de, dn.

Como resultado desse procedimento, obtiveram-se, para cada més e para
cada classe de duragao do desemprego, o nimero total de desempregados e o
nimero desses desempregados que no més subseqliente encontravam-se empre-
gados, fora da forga de trabalho ou permaneceram desempregados. Para cada
ano do perfodo 1983/90, esses nimeros foram agregados ao longo dos meses do
ano.

4,5.1.2 - Amostragem de populagdo viesada

As informacdes acerca do tempo de permanéncia no estado de desemprego
s3o relativas aos individuos selecionados pela PME que ocupam o estado de
desemprego, constituindo-se em uma amostra da populagio de desempregados
~ em um determinado momento do tempo.
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O desemprego pode ser visto como um processo de renovagao [ver Lancas-
ter (1990) ] que em steady state, a grosso modo, € passivel de ser descrito por uma
sucessdo de individuos que ocupam o estado de desemprego. Logo que um dos
individuos que ocupam esse estado sai, outro individuo ird substitui-lo ins-
tantaneamente, e este permanecerd desemprégado, em média, por um perfodo
de tempo igual ao de seu antecessor, de maneira que a populagdo de desempre-
gados se mantenha constante.

A suposicao de steady stateimplica que as probabilidades de saida do estado
de desemprego nao dependem do tempo-calendédrio, nem diretamente, nem
indiretamente, através de mudancas nas condi¢des econdmicas.

Dada essa hipotese, de acordo com Salant (1977), a duragdo completa das
ocorréncias de desemprego ird exceder a duragdo transcorrida ou incompleta
registrada por uma pesquisa como a PME. Uma vez que em steady state a
pesquisa pode captar um desempregado em qualquer dos pontos contidos ao
longo do periodo de sua ocorréncia completa de desemprego com igual proba-
bilidade, os individuos registrados no momento da pesquisa estardo, em média,
na metade do seu periodo completo de desemprego, o que é denominado por
Salant de viés de interrupgdo.

Por outro lado, as ocorréncias completas de desemprego mais longas tém
maior probabilidade de estarem em andamento no momento da pesquisa e,
portanto, possuem maior probabilidade de serem selecionadas. Esse viés, chama-
do de viés-extensao, torna possivel que a duragdo interrompida seja major que a
duragido completa.

Se todas as ocorréncias de desemprego tém igual extensdo, o primeiro viés
ird prevalecer, e a média da duragdo do desemprego das ocorréncias inter-
rompidas, tal como aquela estimada pela PME, serd metade da média das
ocorréncias completas. Caso contrdrio, os dois efeitos irdo se combinar, e nao
serd possivel afirmar a priori qual ird predominar.

O que determina qual dos efeitos serd predominante, conforme discutido
em Salant {(1977), é a probabilidade de saida do desemprego ou hazard. Se, em
relagdo ao tempo de permanéncia no estado de desemprego, a hazard:

- é crescente, entdo a média da duragio interrompida serd menor que a da
duragao completa, prevalecendo o viés-interrupgéo;

- é constante, os dois efeitos irdo se contrabalancar e as duas médias serdo
iguais; e

— é decrescente, a média da duragdo interrompida serd maior que a média
da duragdo completa, prevalecendo o viés-extensao.

A hipotese da probabilidade de safda do estado de desemprego constante
foi adotada na segdo anterior. Nesta secdo, a duragdo do desemprego serd
estimada utilizando-se a funcdo hazard, que relaciona a probabilidade de sair do
desemprego com o tempo de permanéncia nesse estado, de forma a permitir
conhecer o seu comportamento em fungdo do tempo.
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4.5.1.3 - Heterogeneidade

A relacdo entre a probabilidade de saida do desemprego e a sua duragdo,
encontrada pelas estimativas da fungdo hazard, pode ser esptiria.

Na Secdo 4.3.1 definimos sexo como a varidvel que afeta a probabilidade
de sair do estado de desemprego, o que significa que, dado o sexo, os individuos
tém igual probabilidade de deixar esse estado. No entanto, os individuos diferem
em certas varidveis, associadas as suas caracteristicas pessoais (raga, educagdo,
idade), 3 composicdo da familia (nGmero de dependentes), & renda ou, ainda, s
caracteristicas da demanda por trabalho, que também afetam essa probabilidade.

Se o grupo de trabalhadores desempregados é heterogéneo, de forma que
apenas a covaridvel sexo ndo é capaz de dar conta das diferengas nas probabi-
lidades de saida do desemprego dos individuos, 0 comportamento no tempo das
probabilidades de safda poder4 ser atribufdo, a0 menos em parte, a essa hetero-
geneidade ndo controlada.

Na existéncia de heterogeneidade ndo controlada, embora a probabilidade
de saida de cada individuo possa ser invariante no tempo (individuos com iguais
caracterfsticas tém igual probabilidade de deixar o desemprego, € essa probabi-
lidade é constante no tempo), a probabilidade agregada podera ser crescente ou
decrescente.

Por exemplo, suponhamos que individuos com diferentes niveis educacio-
nais possuam diferentes probabilidades de deixar o desemprego, mas que ao
longo do tempo essas probabilidades sejam constantes.

Se os individuos com menor grau de escolaridade tém menores probabi-
lidades de deixar o desemprego, os periodos mais longos de desemprego serdo
compostos por esses individuos, uma vez que os mais qualificados saem mais
rapidamente desse estado. Dado o nivel de educagao, as probabilidades serdo
invariantes no tempo. Porém, se ndo introduzirmos educagao como covaridvel,
a probabilidade de saida que agrega individuos com diferentes graus de escola-
ridade serd decrescente.

Nesse caso, a variacao da probabilidade de safda agregada ndo se deve as
variacdes do tempo, mas a heterogeneidade do grupo.

Frente 3 existéncia de heterogeneidade, as composigdes por probabilidade
de safda do estoque de desempregados e do fluxo de saida irao diferir. Desde que
as pessoas com maiores probabilidades saem mais rapidamente do desemprego,
as probabilidades mais baixas de saida estario sobre-representadas entre as
ocorréncias em andamento a qualquer momento do tempo, como conseqiéncia
do viés-extensdo. Assim, a probabilidade de saida das ocorréncias em andamento
ser4 menor que a probabilidade das ocorréncias que se encerram. Essa diversida-
de na composicao pode tornar diferentes as estimativas das duragoes interrompida
e completa.

51




——_

4.5.1.4 - O problema das condi¢des iniciais

Ate agora, tratou-se dos problemas a que estdo sujeitas as estimativas da
duragdo de desemprego, supondo-se que 0 ambiente é estacionério. Observamos
pelo grafico da Segdo 4.5.1.1 que as informagdes utilizadas referem-se aos
individuos correntemente desempregados, que entram no estoque de desemprego
em diferentes momentos do tempo-calendério.

No entanto, ao se retirar a hipétese de steady state, a probabilidade de
entrada no estado de desemprego passa a variar ao longo do tempo. Torna-se,
entdo, necessario conhecer o seu comportamento ao longo dotempo-calendério,
para que se estimem corretamente as probabilidades de saida do desemprego.2

As informagoes de que dispomos referem-se a um conjunto de trabalhadores
desempregados em um dado momento do tempo, que entraram nessa situacdo
em diferentes datas. Se a probabilidade de saida depende do tempo-calendério e
das condigdes econdmicas, entdo pessoas entrando em diferentes momentos do

. tempo no estado de desemprego terdo diferentes probabilidades de saida. Para
retirar a hipbtese de steady state, teriamos que conhecer a probabilidade de
entrada no desemprego em cada data para todo o estoque de desempregados que
compdem os dados.?”

Com a existéncia de heterogeneidade, a questdo torna-se ainda mais
complexa, uma vez que o tempo-calend4rio pode afetar de forma diferenciada
os diversos grupos de trabalhadores, o que afetaria a composicao do estoque de
desemprego.

Mantendo-se a hipbtese de steady state, o tamanho e a composicio da
populagdo sdo constantes, de maneira que se pode tratar os individuos da
subamostra como se eles tivessem entrado no mesmo momento do tempo, dado
que a probabilidade de entrada em qualquer momento & igual.

O estimador aqui utilizado seré calculado sob a hipétese de steady state,
dadas as dificuldades referentes 4 retirada dessa suposicao, as quais procuramos
apontar nesta se¢ao.

4.5.2 - O estimador

. Com as informagdes definidas acima, é possivel estimar a duragio do
desemprego utilizando-se a técnica conhecida como anélise de sobrevivéncia,
através de dois modos distintos: recorrendo-se apenas as informacdes do subcon-
junto de individuos da subamostra para os quais é conhecido o tempo total de
desemprego, ou utilizando-se todas as informacdes, inclusive as censuradas.

A literatura da analise de sobrevivéncia enfatiza que a n3o consideracdo
dos tempos censurados pode levar a inferéncias viciadas ou menos eficientes.
Portanto, o modelo proposto para a estimativa da duragio do desemprego levard
em conta essas informacdes.
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Adotou-se um método ndo-paramétrico para se estimar a fun¢do hazard, o
estimador do Produto Limite ou Kaplan-Meier. Os métodos ndo-paramétricos sao
menos eficientes que os paramétricos quando os tempos de desemprego seguem
uma distribuicdo especifica. Por outro lado, o método nao-paramétrico &€ impor-
tante quando nio se dispde de informagoes suficientes para especificagdo de um
modelo paramétrico da distribuicdo dos tempos, isto €, para que ndo seja
necessdrio especificar-se a forma funcional da distribuigdo.

4.5.2.1 - O estimador do produto limite

Como mencionado anteriormente, os dados foram discretizados através da
criacdo de 13 intervalos de duragdo do desemprego, ou seja, foi feita a particdo
do periodo de observagdo dos n individuos [0,T] de forma que:

O=ap< 1 <...<H=T< a1 =0

Em cada intervalo J; = lajy, al, devem ser calculadas as estimativas das
probabilidades condicionais de safda do desemprego:

qp=PIT< a1 T> a]

=Plag < T<alP[T> ajl

= F laj} - Fla V11 = Flap )}
Como F [a;] =1 - 5(a), tem-se que:
gth) = [S(an) - S (a)VSla)

= 1- (S (a)/s (a)]

p(f),) =P{T> a; | T> a}q] = 5(&;‘);’5 (a,n)
Definiu-se anteriormente:
hit) = 1 = Sl YS(6) = olt)

Estendendo-se para os intervalos, a fungdo hazard pode ser definida como
g (1), sendo q (1) = 1 - pli).

Ressalta-se que os dados observados a cada més sao frequéncias de saidas
do desemprego ou de censuras para cada um desses 13 intervalos ou classes.
Logo, para cada intervalo /; dispdem-se das seguintes informagoes:
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n

N=Z ! [t> a} ndmero de individuos “em risco” no intervalo f, que é
L=
composto por aqueles individuos cujo perfodo de desemprego observado, cen-
surado ou ndo, excede a;.;

n

Di=) Iltie l;8=1] nimero de individuos que saem do desemprego
i=1

em ;e

n
W= 1t e I; &= 0] ntmero de individuos cujo tempo de desemprego
i=1
€ censurado no intervalo /.

Como estamos interessados nas saidas do desemprego por tipo de saida, é
requerida a redefinicdo de D

Df* = nimero de saidas do desemprego para a situagdo de emprego
ocorridas no intervalo I; e

Df" = nimero de saidas do desemprego para fora da forca de trabatho
ocorridas no intervalo J;.

Esses nimeros foram contabilizados para cada més do periodo janeiro de
1983/dezembro de 1990, Para se obterem estimativas anuais, agregaram-se os
valores mensais de cada intervalo /. Por exemplo:

12
Wiao=2. Wy
' z=1
onde 2 = més.

A fungdo sobrevivéncia pode ser obtida através do estimador do Produto
Limite ou Kaplan-Meier:28

Sm (=TT [(N;— D)/N]]
)'.,f_,‘<f
onde p () = (N; - D)/N;.
Skam (1) € o estimador de méxima verossimilhanga de 5{t}, a partir do qual
obtém-se o estimador da funcdo hazard:

qU)=1-p() = DYN

Define-se que N; é a soma de todas as saidas, excluindo-se aquelas
anteriores, ou seja, N; representa o conjunto dos individuos cujo perfodo de
desemprego observado é superior a aj.1.

O método considera que todos os individuos cujos tempos se encontram
censurados em /; estdo “em risco” de sair do desemprego ao longo de todo o
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intervalo,?® sendo mantidos em N; Apéds o fim do intervalo, o nimero de
individuos considerados “em risco” no intervalo seguinte excluitodas as censuras

e saidas do desemprego ocorridas em j.
Njei = Nj= D= Wj

_Conforme se observou na Secdo 4.5.1.1, os individuos desempregados a
cada més entram no estado de desemprego em diferentes datas. Entretanto,
como ressaltado na Secio 4.5.1.4, a hipétese de steady state nos permite traté-los
como se a entrada de cada um no desemprego ocorresse na mesma data, dado
que a probabilidade de entrada no desemprego ndo se altera com .o tempo-calen-
dério. S

Tomando-se o grafico da Segio 4.5.1.1 e adotando-se esta hipotese, pode-se
rearranjar as informagdes do tempo de desemprego da seguinte maneira:

& T | b
DE=a b d
¢ i T < DN =c e,
DD=fg
d—T d
e — &
f—7— f
8 I T T 8
t
0 1 2 3 4

Considerando-se que todos os individuos iniciam o seu perfodo de desem-
prego no mesmo momento e conhecendo-se o tempo de desemprego declarado
na PME e qual o motivo da interrupgdo do tempo de desemprego (no caso do
nosso exemplo, os individuos a, b e d encontraram emprego, enquanto c e €
saifam da forca de trabalho e f e g sdo censurados), & possivel estimar as
probabilidades de saida por intervalo de duragdo do desemprego.

Utilizando-se as informagoes do exemplo acima, pode-se estimar as seguin-
tes freqiiéncias e probabilidades por intervalo:
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N; Dde an ] Wj : qde qdn p

0-1 7 0 1 0 0 1/7 6/7
1-2 6 1 0 1 1/6 0 5/6
2-3 4 1 1 0 1/4 1/4 2/4
3-4 2 1 0 1 1/2 0 1/2

Existem outras possibilidades de tratar a censura; nesse caso, estamos
supondo que os individuos censurados estio em risco apenas no intervalo /.
Pode-se supor que os individuos censurados no intervalo l; fazem parte dos
individuos em risco no intervalo seguinte. Alternativamente, poder-se-ia supor
que esses individuos estdo em risco apenas em certa parte do intervalo (por
exemplo, por metade do intervalo).

Outros procedimentos podem ser considerados, dependendo de onde se
concentra a maior freqiiéncia de censuras dentro do intervalo. O estimador
Proposto assume que as censuras ocorrem principalmente no final do intervalo.
Caso acensurase desse noinicio do intervalo, o ndmero apropriado de individuos
€m risco no intervalo seria N — W.

Estima-se a fungdo hazard causa-especifica para dois tipos distintos de saida
do desemprego para cada intervalo li

q(l) =Df* IN;
g =D IN;

A subamostra foi dividida por sexo, e essas probabilidades foram também
calculadas para homens e mulheres.

4.5.2.2 - Estimativa da duragao média do desemprego30

Atraveés do estimador do Produto Limite, foram obtidas as probabilidades de
0 término do desemprego ocorrer no intervalo li— q%(1) e q(1). Nota-se que,
como se referem a duragdo completa do desemprego, sdo as probabilidades de
safda do desemprego por tipo de safda dessa situagao.

Obtidas as estimativas anuais de q%(/) e q(/) para cada intervalo I, a
fun¢do de distribuicao, ou seja, a propor¢do das ocorréncias completas que
terminam em saida da forga de trabalho em um certo intervalo de tempo de
desemprego /, é:

t-1

fan () =T1 (1 - q"‘? “j) - qd” Uj)) qd” {ld = S{i) qdﬂ (1)

j=1
Obtém-se ful/)} de modo analogo.’’
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A proporcado das ocorréncias completas de desemprego cuja duragdo é
superior ao tempo t e termina em saida da forga de trabalho é:

San ()= faa ()

Jjz e

Obtém-se Sgll) de modo anélogo.

Tendo as fun¢des acima, podem ser calculadas a duragdo média dos
periodos completos de desemprego e a distribuicao do desemprego segundo o
tipo de saida. -

A duracido média dos periodos completos é:

90

D=3 (ankld) + fae () * ¢

t=1

onde t é o ponto médio3? de cada intervalo.

Para estimar a duracio do desemprego, eliminando o efeito do desalento,
redefiniu-se a probabilidade de permanéncia no desemprego de maneira analoga
ao que foi feito na Segdo 4.4.2, e com essa probabilidade a fungao distribui¢ao
foi recalculada.

A propor¢io das ocorréncias completas de desemprego que terminam em
safda da forca de trabalho é:

Fan () = Y fan ()
i

Obtém-se Fg. de modo anélogo.

Lembrando que, de acordo com a Se¢do 4.3.2, o modelo aqui considerado
é de riscos competitivos, existem duas causas concorrentes da saida do desem-
prego. Como foi ressaltado naquela segdo, a natureza dos dados nos obriga a
supor que 0s riscos sao independentes, de forma que a fungdo hazard causa-es-
pecifica seja igual a fungdo hazard. Como, para se estimar a fun¢do hazard
causa-especifica, ndo se faz necessaria qualquer hipétese, decidiu-se verificar o
seu comportamento no tempo antes de se apresentarem as estimativas da duragdo
do desemprego.

O gréafico a seguir apresenta as fungdes hazard causa—espécfﬁca, estimadas
a partir dos dados referentes ao periodo 1983/90, para o total da subamostra.

Observa-se que as probabilidades de saida do desemprego para emprego e
para fora da forga de trabalho sdo inversamente relacionadas com o tempo de
permanéncia nesse estado nas 11 primeiras classes de duragdo aqui consideradas.

Lembramos que esse resultado pode ser oriundo da existéncia de heterogeneida-
de.
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Como observamos na Se¢do 4.5.1.3, a heterogeneidade afeta arelacdo entre
a probabilidade de saida do desemprego e a sua duracdo. Se os trabathadores
estdo dispostos a aceitar saldrios menores que os que auferiam antes da ocorréncia
do desemprego, aqueles que se reempregam podem ter aceito maiores reducoes
salariais que os que permanecem desempregados.

GRAFICO 4.1

Probabilidades de transicio
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Considerando-se que as perdas impostas pelo desemprego variam entre os
individuos, ou que sao diferentes ao longo do tempo para o mesmo individuo,
poderdo afetar sua probabilidade de saida deste estado através da redugao do
saldrio desejado, no curso do desemprego, ou ainda através da disposicio em
aceitar postos de trabalho menos desejaveis ou em firmas menos eficientes. Este
resultado pode ser atribuido, ainda, ao fato de que os individuos podem empreen-
der menores esforgos na busca por trabalho e/ou a redugao das oportunidades
disponiveis, na medida em que se prolonga a situagio de desemprego.

Na peniltima classe de tempo de desemprego, aquela anterior A classe
aberta, as probabilidades crescem. Isso pode resultar do fato de que, para maiores
extensdes do tempo de desemprego, o nimero de individuos é menor, e pequenas
variagdes nas observa¢des podem gerar grandes variag@es nos calculos, Entretan-
to, as probabilidades podem refletir o compartamento dos trabalhadores, que,
dadas as perdas impostas, apds um certo perfodo de desemprego, reduzem suas
exigéncias salariais e de condigdes de trabalho, passando a aceitar as oportuni-
dades que surgem. Por sua vez, as maiores probabilidades de saida da forca de
trabalho podem resultar do desalento.
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Lembramos que, se a probabilidade de saida do desemprego observada é,
grosso modo, decrescente com o tempo, as possibilidades de que os grupos de
individuos de ambos os sexos sejam homogéneos, com probabilidades constantes
ou crescentes, devem ser rejeitadas. Entretanto, as outras possibilidades (grupo
heterogéneo com probabilidade constante, crescente ou decrescente) ndo o
podem ser.33

A anilise do comportamento das probabilidades de transigao para fora do
desemprego ac longo do curso do desemprego, baseada no gréfico, ndo €
suficiente para afirmar, antecipadamente, se a duragdo transcorrida sera maior
ou menor que a duragdo completa, quando considera-se que a probabilidade na
pendltima classe é maior que as demais. |

A Tabela 4.2 apresenta as estimativas da dura¢do média das ocorréncias
completas, a propor¢do das ocorréncias que terminam em safda da forga de
trabalho e aquelas que se encerram dentro do perfodo de um més.

Ressalta-se que a linha “média” da tabela é obtida através das informagdes
agregadas de todos os anos do periodo considerado.

‘Cerca de 24% das ocorréncias de desemprego se encerram dentro. do
perfodo de um més. A proporgdo das ocorréncias de desemprego que terminam
em safda da forca de trabalho, em relacio a todas as ocorréncias, é de 44%.

A duracdo média das ocorréncias estimada para o perfodo é de 6,2 meses,
enquanto a estimativa da duragao, supondo que ndo ocorra safda da forca de
trabalho, é de 10,5 meses.

TABELA 4.2

Caracteristicas dos periodos completos das ocorréncias de desemprego — 1983/90

Proporcdo das  Proporgao das Duragao Duragdo média

ocorréncias que ocorréncias que média das das ocorréncias

Ano terminam em terminam em ocorréncias sem desalento
um més saida da forga {(més) (més)

(%) de trabalho
_ (%)
1983 0,2068 0,4581 7,45 12,04
1984 0,2189 0,4477 7,30 11,68

1985 0,241 0,4293 6,78 11,00
1986 0,3165 0,4228 4,97 9,21
1987 0,2872 (,4090 4,41 _ 8,32
19838 0,2393 0,4234 5,14 9,22
1989 0,2648 _ 0,4106 : 5,13 9,26
1990 0,2135 0,4570 5,27 - 9,58
Média 0,2419 0,4352 6,20 10,54

FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amostra da PME,
NOTA: A média é oblida tomando-se todas as amostras de todos os anos conjuntamente.
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4.6 - Longas duragdes e comparagio das estimativas

Para melhor compreensdo das diferengas das estimativas aqui consideradas,
tomemos um exemplo numérico.

Suponhamos que a cada més oito pessoas fiquem desempregadas, ou seja,
o fluxo de entrada no desemprego é de oito pessoas, e que a forca de trabalho &
formada por cem pessoas.

Suponhamos, ainda, que duas dessas oito pessoas ficardo desempregadas
por um més, duas por dois meses e quatro por trés meses. Adicionalmente,
suponhamos que o mercado de trabalho se encontra em equilibrio estével, de
modo que esse fluxo repete-se igualmente todos os meses,

A duragdo média esperada dos perfodos continuos e completos de desem-
prego € dada pela média ponderada do tempo de duragio do desemprego:

2/8%1+2/8%2 +4/8%3=2,25

A qualquer més existirio 18 pessoas desempregadas, sendo a taxa de
desemprego de 18%. Dessas 18 pessoas, oito, seis e quatro terdo experimentado,
respectivamente, um, dois e trés meses de desemprego. Assim, aduracao transcor-
rida estimada por uma pesquisa que, por exemplo, ocorra na metade de cada
més, sera.

8/18 % 0,5+ 6/18+1,5+4/18%2,5=1,28

Note-se, entretanto, que, para o estoque de 18 desempregados, a duragio
esperada é:

2/18% 1 +4/18 %2 +12/18 * 3= 2,56

que & o dobro da transcorrida.

Como nesse exemplo a probabilidade de saida do desemprego é crescente,
a média da duragao transcorrida é menor que a da duragio completa, o que
confirma a proposicao da Segdo 4.5.1.2.

Embora 50% dos individuos que ficam desempregados a cada més perma-
necam nesse estado no maximo dois meses, os 50% restantes ficam desemprega-
dos além de dois meses. Como resultado, o estoque de desempregados sera
composto, principalmente, por pessoas com maior duragio.

Essa diferenga entre a duragdo esperada das ocorréncias completas de
desemprego e a duragdo esperada do desemprego foi ressaltada por Clark e
Summers (1979). Ainda que do ponto de vista estatistico essa diferenga seja
explicada pela nao eliminagdo do viés-extensio na estimativa da duracdo es-
perada do desemprego, Clark e Summers a utilizaram para enfatizar que, embora
amaior parte das ocorréncias de desemprego seja de curta duragao, o desemprego
concentra-se nas longas duragdes. Dito de outra maneira, mesmo que a duragao
esperada das ocorréncias completas de desemprego seja pequena e ainda que o
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fluxo de entrada tenha maior freqiiéncia de desempregados nos menores tempos
de duracdo do desemprego, isso ndo implica que a maior parte das pessoas
desempregadas a qualquer momento do tempo deixard rapidamente 0 desempre-

go.

Para tratar dessa questao, utilizaremos o estimador proposto por Clark e
Summers (1979) da distribuicdo da duracio do desemprego. A proporgdo do
desemprego para perfodos iguais ou superiores a k:

Y (S () + San (1) + k (Se () + San (1))
py = =

Y (Sae (1) + Son (1)

j=0

Com base nas informacdes das ocorréncias de desemprego do exemplo
acima, podemos ilustrar essas idéias utilizando o estimador do Produto-Limite:

Meses g p S f P
1 2/8 6/8 6/8 1/4 1
2 2/6 4/6 6/12 3/12 0,888
3 1 0 0 6/12 0,666

onde: g = probabilidade de saida; p = probabilidade de sobrevivéncia; $= fungdo
sobrevivéncia; f = fungio densidade; e Py = proporgao do desemprego.

De acordo com este exemplo, a duragio das ocorréncias completas de
desemprego é de aproximadamente dois meses, e a fungdo sobrevivéncia nos
informa que metade dessas ocorréncias excederdo dois meses. Entretanto, 67%
do total de desempregados a cada més ficarao desempregados por trés meses, ou
seja, a qualguer momento do tempo o desemprego estara concentrado nas mais

longas duragdes. .

As estimativas da funcio sobrevivéncia (5) e da distribuigdo do desemprego
(P.) encontram-se na Tabela 4.3. Para o perfodo 1983/90, a estimativa do
Produto-Limite da duracdo esperada das ocorréncias completas do desemprego
é, aproximadamente, seis meses (24 semanas) e, de acordo com a tabela, apenas
31% das ocorréncias terminam apss esse periodo. Observa-se, entretanto, que
cerca de 66% das pessoas desempregadas permanecem nesse estado por mais de
seis meses. Além disso, de acordo com a fungao sobrevivéncia, apenas 14% das
ocorréncias irdo superar um ano de duragdo, enquanto 33% do desemprego
devem-se a individuos que permanecem desempregados por mais de um ano.

Com probabilidades decrescentes, de acordo com Salant (1977}, as es-
timativas da duracao completa deveriam ser menores que as da duragao transcor-
rida e da duracdo supondo-se probabilidade de saida constante, uma vez que
existird maior freqiiéncia de ocorréncias terminando nas classes mais baixas de
duragao.
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A Tabela 4.4 apresenta as duas estimativas da duracdo média das ocorréncias
completas e a estimativa da duragdo média do desemprego divulgada pela PME.

A duragdo média das ocorréncias completas de desemprego estimada pelo
modelo markoviano & inferior & duragdo transcorrida, enquanto a estimativa do
- modelo semimarkoviano & superior. A duragdo estimada a partir do modelo
semimarkoviano é trés vezes superior a estimativa do modelo markoviano.

Estes resultados contrariam as proposi¢des formalizadas por Salant (1977).
Supondo auséncia de heterogeneidade, a observagao das probabilidades de safda
do desemprego nos permitiria rejeitar a hipétese de que o modelo é markoviano,

TABELA 4.3

Fun¢ao sobrevivéncia e distribuig¢do do desemprega

Classe P2 5e
0-4 1,0000 1,0000
5-8 0,9546 0,7579
9-12 0,9029 0,6200
13-16 0,8398 0,5077
17-20 0,7856 0,4355
21 - 24 0,7371 0,3837
25-28 0,6564 : 0,3119
29-32 0,6201 0,2843
33-36 0,5656 0,2479
37 -40 0,5379 0,2315
41-44 0,5080 0,2155
45-48 0,4811 0,2025
49 e mais 0,3334 0,1368
FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amostra da PME.
Aver texio.
TABELA 4.4
Comparagdo das estimativas da duragio do desemprego — 1983/90
Markoviano IBGE?2 Semimarkoviano
1983 1,74 4,41 7,45
1984 | 1,71 4,07 7,30
1985 1,64 3,83 6,78
1986 1,46 | 3,41 4,97
1987 1,60 2,71 4,41
1988 1,59 ' 3,25 5,14
1989 1,55 2,77 5,13
1990 1,76 2,96 - 5,27
Média 1,63 3,43 6,20

FONTE: Dados vbiidos a partir de ym subconjunto da amostra da PME.
? Média anual da duracao média do 1BGF ponderada pelo nimero de desempregados.
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uma vez que estas ndo s3o constantes ao longo do tempo de duragdo do
desemprego. Por outro lado, considerando-se que as probabilidades de transigao
estimadas sdo decrescentes e que seja valida a hipbtese de steady state, a duragdo
média das ocorréncias completas de desemprego deveria ser menor que a
duragdo transcorrida, obtida pela PME. Este resultado n3o se verifica, mostrando
‘uma aparente inconsisténcia: a duragdo completa estimada € superior a transcor-
rida. Essa inconsisténcia pode ser explicada pelo fato de as probabilidades de
transicao serem decrescentes nas 11 primeiras classes de duragéo e crescerem na
penultima. :

Uma andlise mais detalhada dos impactos das hipéteses consideradas ao
longo desta segdo, sobre as estimativas da duragdo do desemprego, € um dos
aspectos que devem ser melhor desenvolvidos no futuro, em particular no que
diz respeito as hipoteses de steady state e & auséncia de heterogeneidade.

4.7 - Decomposicio da taxa de desemprego do Brasil comparada com
a dos paises da OECD

A anélise dos custos sociais do desemprego deve levar em conta a sua
distribuicdo diferenciada entre os diversos grupos que compdem a forga de
trabalho, como também a intensidade com que os afeta.

" A decomposicio do desemprego, na freqiiéncia das ocorréncias de desem-
prego e na sua duragdo, pode contribuir para avaliar estes custos. 'é possivel que
a combinacdo de alta freqiéncia com baixa duragdo se configure como resultado
do funcionamento “normal” do mercado de trabalho — embora existam na
literatura anélises que procuram qualificar esta idéia.>* A outra combinagdo -
baixa freqiiéncia e alta duragdo — é, em geral, considerada menos desejavel, na
medida em que os custos do desemprego incidem pesadamente sobre uma
pequena parcela da populagao.

Na Tabela 4.5 a seguir apresentamos a decomposigao das taxas de desem-
prego em freqiiéncia das ocorréncias e duragdo, estimadas na Se¢do 4.4, compa-
radas aquelas estimadas por Layard, Nickell e Jackman (1991) para os paises da
OECD. |

A composicao do desemprego varia de forma bastante acentuada entre os
diferentes paises, com combinagdes de freqiiéncia e duragdo bastante distintas.

Se aceitarmos as hipdteses adotadas nas estimativas obtidas por este traba-
lho, em particular a suposigio de steady state e de probabilidades de saida do
‘desemprego constantes ao longo da sua duragdo, podemos situar o Brasil entre
os paises que apresentam as menores duragdes combinadas com altas freqUén-
cias.

Além da pertinéncia das hipéteses utilizadas no modelo que produz os
resultados acima, deve-se considerar que a estimativa diz respeito aos fluxos de
entrada no desemprego, sendo a duragdo da massa de desempregados superior.
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Mello procura demonstrar que a participagdo das mulheres no mercado de
trabalho concentra-se em um pequeno niimero de ocupagdes, cujas exigéncias
de treinamento e capacitagdo, muitas vezes, assemelham-se aquelas necessérias
para o desempenho das tarefas domésticas. As caracterfsticas da estrutura ocupa-
cional feminina sao atribuidos os diferenciais de sal4rios por sexo observados [ver
Camargo e Serrano (1983}1.

O grafico a seguir apresenta as taxas de desemprego de homens e mulheres,
ao longo do perfodo 1983/90. Embora nio seja possivel confirmar a existéncia
de diferencas sistematicas nas taxas de desemprego segundo o sexo, procurare-
mos demonstrar que a taxa feminina reflete os condicionantes histéricos, culturais
e econdmicos da sua participagdao no mercado de trabalho, apontados na
literatura.

GRAFICO 5.1

Taxa de desemprego segundo o sexo
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5.1 - As taxas de desemprego e de participagio

5.1.1 - As probabilidades de transicdo

Na Tabela 5.1 sdo apresentadas as probabilidades de transicdo entre os
estados de emprego (£), desemprego {D) e fora da forca de trabalho (N) para
homens e mulheres.
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Observa-se que as probabilidades que expressam movimentos internos e de
entrada no mercado de trabalho sao superiores para os homens. fa os fluxos da
atividade para inatividade (dn e en) sdo maiores para as mulheres. 1sso nos sugere
que a analise da experiéncia da mulher no mercado de trabalho estd fortemente
associada & questio da sua participagdo e, como se vera mais adiante, esses
movimentos se refletem nas estimativas das taxas de desemprego e de participagdo.

Como para as mulheres as probabilidades de safda da forga de trabalho,
seja do estado de emprego, seja do estado de desemprego, sdo maiores que as
dos homens, enquanto que as probabilidades de entrada s3o menores, a partici-
pagao feminina no mercado de trabalho & menor que a dos homens.

TABELA 5.1

Probabilidades de transicao segundo o sexo - 1983/90

1983 1984 1985 1986 1987 1988 1989 1990 Média

de

Homem 0,368 0,388 0,422 0,465 0,437 0,444 0,459 0,377 0,420
Mulher 0,269 0,266 0,293 0,354 0,315 0,275 0,305 0,267 0,293
e _ .
Homem 0,108 0,115 0,i16 0,132 0,128 0,139 0,126 0,117 0,123
Mulher 0,049 0,057 0058 0,060 0,061 0,061 0,059 0,056 0,058
Homem 0,024 0,023 0,017 0,013 0,016 0,015 0014 0,018 0,017
Mulher 0,015 0,015 0,014 0,010 0,011 0,011 0,010 0,012 0,012
nd ,

Homem 0,062 0,062 0,051 0,035 0,035 0,033 0,032 0,042 0,044
Mulher 0,020 0,024 0,018 0,011 0,012 0,013 0010 0,013 0,015
en . .

Homem 0,027 0,025 0,023 0,025 0,026 0,027 0026 0,024 0,025
mMulher 0,077 0,079 0,078 0,079 0,081 0,086 0,076 0,073 0,079
dn C

Homem 0,168 0,165 0,172 0,189 0,164 0,154 0,165 0,160 0,167
Mulher 0,375 0,371 0,342 0,378 0,346 0,398 0,380 0,348 0,367
pne -

Homem 0,635 0,650 0,694 0,791 0,787 0,807 0,797 0,737 0,737
Mulher 0,712 0,702 0,765 0,842 0,838 0,829 0,859 0,805 0,794

de/de+dn -
Homem 0,687 0,702 0,7.] 1 0,711 0,726 0,742 0,735 0,702 0,715
Multher 0,418 0,417 0,462 0,483 0,477 0,408 0,446 0,434 0,444

Taxa de saida
Homem 0,0362 0,0339 0,0303 0,0304 0,0314 0,0319 0,0304 0,0307 0,032
Mulher 0,0978 0,1004 0,0934 0,0897 0,091 0,0999 0,0871 0,0854 0,093

FONTE : Dados obtidos a partir de um subconjunio da amostra da PME.
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Muitas vezes, as saidas da forca de trabalho ocorrem por motivos que n3o
se relacionam diretamente com as condigdes do mercado de trabalho, sendo as
mulheres mais suscetiveis a safrem da forga por tais motivos. Historicamente, lhes
sdo conferidas certas atribuicSes {como os trabalhos domésticos), algumas destas
relacionadas com determinados estégios do seu ciclo de vida (como o cuidado
com os filhos), que concorrem com as atividades do mercado de trabalho. Estas
atribuigdes aumentam o custo de oportunidade de uma ocupagdo no mercado
de trabalho e das atividades de busca de trabalho, reduzindo o tempo dedicado
exclusivamente as atividades do mercado de trabalho e resultando, de forma
geral, em um padrdo de participacao instavel.

Por outro lado, saidas da forca podem também ocorrer por motivos econd-
micos, podendo refletir a auséncia de postos de trabalho disponiveis, ou seja, 0
chamado desalento. Contribuem ainda para o aumento da taxa de rotatividade
as caracteristicas dos cargos que sdo tradicionalmente ocupados pelas mulheres,
tais como: a menor estabilidade, as menores possibilidades de ascensao profis-
sional e 0s menores salarios.

O fato de os postos de trabatho ocupados pelas mulheres terem predomi-
nantemente essas caracteristicas pode resultar: da prépria necessidade das mu-
lheres conciliarem a participagio no mercado de trabalho com as atividades
extramercado, procurando exercer ocupagdes que lhes requeiram tempo parcial
ou que sejam esporadicas; dos aspectos técnicos desses postos; de um possivel
cardter sazonal das atividades em que se concentra a mao-de-obra feminina; e
do fato de as mulheres serem vocacionalmente discriminadas, o que pode definir
qualificagbes compativeis com postos de trabalho que tenham tais caracterfsticas.

Uma outra implicagdo, enfatizada por Doering e Piore (1971), é que a
ocupagdo continua de tais postos pode encorajar os trabalhadores a colocarem
pouco valor na estabilidade, ndo fornecendo o referencial adequado para desen-
volverem o processo de aprendizado que |hes capacite preencher postos de
trabalho com outras caracteristicas.

Como um possivel resultado do comportamento das mulheres frente ao
mercado de trabalho e da sua estrutura ocupacional, tem-se que a sua taxa média
de safda da forga de trabalho é quase duas vezes a dos homens.

Embora ndo tenha sido incluido entre os nossos objetivos, para uma melhor
avaliagdo das idéias apresentadas acima, seria necessario distinguir, para os fluxos
de saida da situagao de emprego, se predomina a perda de emprego ou se as
safdas sdo voluntdrias.

A confrontagdo das probabilidades de transicao do emprego para desem-
prego de homens e mulheres parece contrariar a idéia de que as ocupacoes das
mulheres sejam menos estéveis. Entretanto, deve ser ressaltado que as probabi-
lidades aqui estimadas referem-se s transicoes ocorridas de um més para o outro
€, portanto, ndo consideram os fluxos que se processam ao longo desse perfodo.
Assim, parte do movimento de emprego para desemprego estd contido na
probabilidade de sair da forga, o que subestima essa probabilidade. Deve-se
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observar que o agregado de saidas do estado de emprego é superior para as
mulheres.

Esse mesmo resultado pode refletir, também, uma maior mobilidade ocu-
pacional dos homens. Parte do fluxo do emprego para desemprego decorreria de
demissdes voluntarias de trabalhadores, que exauriram as possibilidades de
treinamento e ascensdo profissional nos cargos anteriormente ocupados ou que
acreditam na existéncia de melhores oportunidades. Como a mobilidade ocupa-
cional implica, em geral, treinamento ou retreinamento, espera-se que as mu-
Iheres apresentem um nivel de mobilidade menor que o dos homens, dado que
a participagdo feminina no mercado de trabatho é intermitente e que a sua
remuneragdo esperada € menor.

A probabilidade de transigdo entre desemprego e emprego € menor para as
mulheres, Como as saidas do desemprego sdo maiores para as mulheres, estas se
devem, predominantemente, as saidas da forga de trabalho. Observa-se que a
probabilidade de transicao do desemprego para 0 emprego, em relagdo a proba-
bilidade agregada de safda deste estado (deAde + dn)), é mais elevada para os
homens.

Um fator que pode explicar este Ultimo resultado € a politica de selecgao,
contratagao e treinamento dos empregadores, que tem por base a sua experiéncia
com grupos médios, definidos com base em caracterfsticas amplas, tais como
sexo. Pode-se esperar que os empregadores, levando em conta a evidéncia de
que a participagdo das mulheres é, em média, instavel, tenham preferéncia por
contratar e treinar homens, o que é reforgado quando os postos a serem ocupados
exigem treinamento especifico.

Além disso, o fato de as mulheres dedicarem menor tempo da sua vida dtil
a forga de trabalho reduz o retorno esperado do investimento em treinamento, o
que torna o investimento especifico ainda menos interessante que o treinamento
com caracteristicas mais gerais.

Se os postos de trabalho ocupados pelas mulheres tém as caracteristicas ja
citadas — auséncia de requerimentos de treinamento especifico e, conseqiiente-
mente, menor estabilidade e menores salarios —, reduzidos serdo os custos de
recrutamento e contratacdo, e com isso explica-se a maior probabilidade de as
mulheres realizarem uma entrada bem-sucedida na forga de trabalho em um més.

Estes dois resultados parecem inconsistentes: as mulheres desempregadas
tém menor probabilidade de encontrar ocupagao que os homens, mas quando
entram ou retornam a forca de trabalho tém maior probabilidade de ser bem-su-
cedidas. Se considerarmos como uma possibilidade que o mercado de trabalho
feminino & também segmentado, a aparente inconsisténcia pode ser esclarecida.
As suas qualificagdes, os setores da economia em que atuam e 0s cargos e fungdes
por elas desermpenhados afetam as oportunidades de encontrar trabalho.

Logo, para as mulheres que desempenham fungdes e cargos com reduzidas
ou inexistentes exigéncias de treinamento, geral e especifico, como o acesso a
tais postos de trabalho é, em geral, menos restrito, menores serao os custos da
saida, seguida de reentrada na forga de trabalho.
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Por outro lado, o comportamento dos empregadores (de atribuir a cada
elemento de um certo grupo as caracteristicas da média) afetaria a experiéncia
no mercado de trabalho daquelas mulheres que planejam estabelecer um padrao
de ligagao mais estavel com o mesmo, nas suas oportunidades de emprego e de
receber treinamento com algum grau de especificidade.

Como conseqliéncia, espera-se que as mutheres que atuam no mercado de
trabalho tenham menores oportunidades de desenvolver qualificagdo e experién-
Cia, o que, por sua vez, retarda o crescimento da sua participagao.

Esses fatores tendem a criar um ciclo vicioso, onde o comportamento das
mulheres cria expectativas que resultam em uma estrutura ocupacional gque
condiciona a sua participagdo no mercado de trabalho. A discriminagdo atua no
sentido de reforgar essas expectativas, transformando-as em uma profecia auto-
realizdvel.

5.1.2 - Estimativas

Conforme o método desenvolvido no Capitulo 3, as taxas de desemprego
de homens e mulheres foram calculadas a partir das probabilidades de transicao.
Assim, torna-se possivel identificar de que maneira as experiéncias distintas no
mercado de trabalho destes dois grupos de trabalhadores, refletidas nas suas
probabilidades de transi¢do, atuam sobre estas taxas. Para isso, substitui-se, acada
vez, uma das probabilidades de transicdo dos homens no célculo da taxa de
desemprego das mulheres, mantendo-se as demais constantes.

A Tabela 5.2 apresenta, para a média do periodo 1983/90, as taxas de
desemprego e de participagdo por sexo - estimadas pela PME e a partir das
probabilidades de transicdo - e as taxas de desemprego e de participagio das
mulheres — estimadas pela substituicdo de uma, a cada vez, das probabilidades
dos homens {como no Capitulo 3, a linha Ted nos d4 as taxas de desemprego e
de participagao das mulheres calculadas com a probabilidade de transicdo do
emprego para o desemprego dos homens).

A maior probabilidade de transigdo do emprego para a inatividade e as
menores probabilidades de entrada no estado de emprego sdo as responséveis
pela existéncia de diferencial nas taxas de desemprego entre homens e mulheres.
As demais probabilidades atuam de modo a reduzir as diferengas nas taxas de
desemprego por sexo.

De acordo com a equagdo (5) do Capitulo 3, o fluxo de entrada no estado
de desemprego pode ocorrer, diretamente, através do fluxo do estado de emprego
para o de desemprego (ed) ou, indiretamente, através da saida da fora de
trabalho, seguida de reentrada malsucedida ([(1 — pne) * en]).

Verificando-se as probabilidades, nota-se que o fluxo direto é mais impor-
tante para os trabalhadores do sexo masculino que do feminino. Essa hipétese
pode ser confirmada quando se observa que, embora a probabilidade de realizar
entrada bem-sucedida seja maior para as mulheres, é a probabilidade de safda
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TABELA 5.2

Impacto das probabilidades de transi¢do dos homens na estimativa das taxas de
desemprego e de participacio das mutheres - 1983/90

Taxa de desemprego Taxa de participagao
IBGE Estimada? RD RP
Total 0,0471 0,0441 - 0,6336 -
Homem 0,0453 0,0426 - 0,8409 -
Mulher 0,0503 0,0468 1,098 0,4412 0,525
Tde 0,0387 0,910 0,4475 0,532
Tne 0,0327 0,768 0,6102 0,726
Ted 0,0546 1,282 0,4352 0,518
Tnd 0,0847 1,989 0,4966 0,591
Ten 0,0293 0,689 0,6718 - 0,799
Tdn 0,063 1 1,482 0,4634 0,551
Tpne 0,0555 1,303 0.6380 0,759

FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amostra da PME.

NOTAS: RD = taxa de desemprega da mulher sabre a do homem; RP = taxa de panicipagdo da muther sobre a
a do homerm; e IBGE = taxas estimadas pela PME,

3 Estimada a partir das probabilidades de iransigdo.

do emprego para fora da forga de trabalho a principal explicagdo para as mais
altas taxas de desemprego das mulheres.

Da mesma maneira, a entrada no estado de emprego pode ocorrer, direta-
mente, através da ocupacio de pessoas desempregadas {de) ou, indiretamente,
pela saida da forga, seguida de reentrada bem-sucedida (|pne * dnl). Novamente,
a probabilidade que define o fluxo direto para o estado de emprego € menor para
as mulheres que para os homens, enquanto que a safda do desemprego para a
inatividade é maior para estas.

Conclui-se, entdo, que sdo os movimentos de safda e entrada na forga de
trabalho os principais elementos determinantes da taxa de desemprego das
mulheres, em comparagao & dos homens, através da sua atuagdo indireta sobre
os fluxos de entrada nos estados de emprego e desemprego. Esse resultado
confirma o que foi dito anteriormente. De forma geral, a dificuldade das mulheres
em se manterem na forca de trabalho e, em particular, ocupadas — por razdes
voluntérias ou ndo — é o principal condicionante da sua atuagdo no mercado de
trabalho, em relagdo a dos homens.

O movimento de entrada e safda da for¢a tem umaimplicagao metodolégica
importante. A ligacdo dos homens ao mercado de trabaltho é mais permanente
que a das mulheres — como nos indica as probabilidades estimadas -, e os
deslocamentos entre atividades registrados pela PME podem ser influenciados por
esse fato. Se a busca de uma nova ocupagio no mercado de trabalho s6 se inicia
apbs o abandono da ocupagdo corrente, esse registro de desemprego nao se
diferencia do registro de uma dona-de-casa que opta por iniciar uma ocupagao
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no mercado de trabalho. Entretanto, como é comum a prética de continuar
trabalhando e, em paralelo, buscar nova ocupagio, esse deslocamento ndo seré
registrado, enquanto o anterior sempre o sera.

Ressaltamos que na anélise acima ndo foram consideradas as probabi-
lidades de entrada na forga de trabaltho na explicagdo do diferencial das taxas de
desemprego segundo o sexo, porque ambas sao menores para as mulheres, Nesse
caso, é preferivel observar o impacto da probabilidade de realizar entrada
bem-sucedida {(combinando essas duas probabilidades), que, no entanto, ndo é a
mais significativa.

Observa-se que a taxa de participagio das mulheres é, aproximadamente,
50% menor que a dos homens. Novamente, a principal explicacio para essa
diferenga reside na probabilidade de transicdo do emprego para fora da forca de
trabalho e de entrada bem-sucedida na forca.

Exceto para a probabilidade de transigao de emprego para desemprego, a
taxa de participagdo das mulheres aumenta quando aplicamos as outras proba-
bilidades dos homens. Isso ocorre porque, como mencionamos anteriormente, a
taxa de saida da forga de trabalho depende do nimero de desempregados.
Quando se substitui a probabilidade de transi¢ao do emprego para desemprego
dos homens, que & superior a das mulheres, aumenta o ndmero de desemprega-
dos. Como a probabilidade das mulheres deixarem o desemprego para fora da
forca de trabalho é mais elevada, em relacdo s saidas do estado de emprego,
aumenta a taxa de saida.

Esse argumento estd, também, por trds da importdncia que assume a
probabilidade de saida do emprego para a inatividade na taxa de participagio
das mulheres quando confrontada com a dos homens. Como essa probabilidade
é o elemento mais importante na relagao entre as taxas de desemprego de homens
e mulheres, se esta taxa reduz-se, cai o fluxo indireto para o desemprego, e
menores serdo, portanto, as saidas do mercado de trabalho.

Indiscutivelmente, as menores probabilidades de entrada na for¢a de traba-
tho s3o de grande importancia para determinar a taxa de participacio das
mulheres. Entretanto, o que o exercicio aqui desenvolvido indica é que, para
aproximar a participagdo das mutheres do padrao registrado para os homens, o
elemento mais essencial é a taxa de safda da forca de trabalho.

5.1.2.1 - Anélise do comportamento ciclico

Reestimamos as taxas de desemprego de homens e mulheres com base nas
probabilidades de transigdo estimadas para dois perfodos de tempo definidos,
como no Capitulo 3, em fungdo da sua relagdo com a média da taxa agregada de
desemprego do perfodo 1983/90. Os meses em que as taxas de desemprego eram
superiores a esta média {denominamos esse periodo de Alta) foram separados
daqueles em que eram inferiores (Baixa). Com as informagoes de cada um destes
perfodos foram estimadas as probabilidades de transi¢ao.
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Para avaliar o impacto do comportamento ciclico das probabilidades de
transicdo sobre as taxas de desemprego, reproduzimos aqui o exercicio de
substituicao das probabilidades de transi¢do do periodo de taxa de desemprego
mais elevada no célculo da taxa.de desemprego mais baixa. Os resultados estao
na Tabela 5.3.

TABELA 5.3

Impacto das mudangas ciclicas das probabilidades de transicao sobre as taxas de
desemprego segundo o sexo - 1983/90 .

Taxa Total Homem R Muther R
Alta 0,0612 0,0592 0,0648
Baixa 0,0345 0,0333 0,0368
Tde 0,0378 0,0370 1,111 0,0397 1,078
The 0,0359 0,0347 1,040 0,0385 1,047
Ted 0,0441 0,0448 1,345 0,0431 1,172
Tnd 0,0437 0,0391 1,173 0,0509 1,382
Ten 0,0338 0,0329 0,987 0,0359 0,975
Tdn 0,0355 0,0341 1,023 0,0377 1,025
Tone 0,0456 0,0409 1,228 0,0535 1,454

FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amosira da PME,
NOTA:R = taxa de desemprego recaiculada sobre a taxa de desemprego do periodo de taxa agregada baixa.

Para homens e mulheres, a deterioracdo da probabilidade de realizar
entrada bem-sucedida e as maiores ocorréncias de desemprego para os traba-
Ihadores empregados s3o as principais causas do aumento das taxas de desem-
prego, quando as condigdes econémicas tornam-se menos favoraveis.

Quando analisamos por sexo, observa-se que para as mulheres a probabi-
lidade de entrada bem-sucedida é a mais importante para explicar a diferenca
nas taxas de desemprego dos dois periodos, enquanto para os homens € a
probabilidade de transigdo do emprego para o desemprego. Isso € coerente com
a anilise desenvolvida anteriormente. Para as mulheres, os fluxos indiretos de
entrada no desemprego s3o mais importantes que os diretos e, para os homens,
essa relacdo inverte-se. Embora a probabilidade de safda do emprego para a
inatividade das mulheres seja menor no perfodo de taxa de desemprego mais
elevada, a menor probabilidade de entrada bem-sucedida no mercado parece
compensé-la, aumentando o fluxo de entrada no desemprego.

5.2 - A duracio e a freqiiéncia do desemprego

Nesta secao, apresentamos os resultados por sexo das estimativas sobre a
duracdo média das ocorréncias completas de desemprego, de acordo com os
modelos desenvolvidos no Capitulo 4.
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5.2.1 - Modelo markoviano

A'duragdo média do desemprego, supondo uma distribui¢do geométrica, é
cerca de 10% menor para as mulheres, como pode ser observado na Tabela 5.4.
Dado que o fluxo agregado de saida do estado de desemprego é mais elevado
para as mulheres, esse resultado era esperado.

TABELA 5.4

Duragdo das ocorréncias de desemprego para o total da subamostra
segundo o sexo - 1983/90

Ano Duragdo | Duragao sem desalento
Total Homem Mulher Total Homem Mulher
1983 1,74 1,87 1,55 3,00 2,72 3,71
1984 1,71 1,81 1,57 2,94 2,57 3,77
1985 1,64 1,69 - 1,57 2,72 2,37 3,41
1986 1,46 1,53 1,37 2,39 2,15 2,83
1987 1,60 1,66 1,51 2,57 2,29 3,17
1988 1,59 1,67 1,49 2,66 2,25 3,64
1989 1,55 1,60 1,46 2,49 2,18 3,28
1990 1,76 1,86 1,62 2,96 2,65 3,74
Média 1,63 1,70 1,51 2,70 2,38 3,41

FONTE: Dados obtidos a partir de um subconjunto da amosira da PME,

Para se ter uma idéia do comportamento ciclico da duragio do desemprego,
observe-se que, de acordo com as estimativas da se¢do anterior, as probabilidades
de safda do desemprego, tanto para fora da for¢a como para emprego, s3o
menores no periodo de taxas de desemprego mais elevadas, o que aumenta a
duragdo média do desemprego.

A estimativa da duragdo média sem desalento & maior para as mulheres,
uma vez que estas tém menores probabilidades de transitar do desemprego para
o emprego.

A fregiiéncia das ocorréncias de desemprego é maior para as mulheres.
Dado que 0 movimento de entrada e saida da forga de trabalho é maior que para
os homens, a0 longo do ano, havera maior nimero de registros de ocorréncias
de desemprego para as mesmas.

5.2.2 - Modelo semimarkoviano

A Tabela 5.5 apresenta as estimativas da duracdo média das ocorréncias
completas, a propor¢ao das ocorréncias que terminam em safda da forca de
trabalho e aquelas que se encerram dentro do perfodo de um més, para homens
e mulheres.
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Caracteristicas dos periodos completos das ocorréncias de desemprego

TABELA 5.5

segundo o sexo — 1983/90

Proporgao das Proporgao das Duracdo média  Duragao média
Ano ocorréncias que  ocorrénciasque  dasocorréncias  das ocorréncias
terminam em terminam em sem desalento
um més saida da for¢a de
trabatho
1983
Homem 0,1893 0,3808 7,29 9,29
Mulher 0,2382 0,5956 6,04 10,64
1984
Homem 0,1989 0,3294 06,96 8,93
Mulher 0,2500 0,6073 6,14 10,55
1985
Homem 0,2335 0,3228 6,32 8,33
Mulher 0,2516 0,5675 5,95 10,02
1986
Homem 0,3131 0,3241 5,06 7,26
Mulher 0,3213 0,5379 4,36 8,63
1987
Homem 0,2753 0,3225 4,56 6,54
Mulher 0,3062 0,5403 4,14 8,25
1988
Homem 0,2264 0,2772 5,18 6,87
Mulher 0,2582 0,6041 4,77 9,85
1989
Homem 0,2624 0,3110 - 5,09 6,91
Mulher 0,2690 0,5778 4,86 9,38
1990
Homem 0,197 0,3446 5,40 7,38
- Mulher 0,2416 0,5918 4,98 9,81
Média
Homem 0,2284 ° 0,3320 6,08 8,07
Mulher 00,2632 0,5811 5,38 9,86

FONTE: Dados obtidos a partir de umn subconjunto da amostra da PME.

NOTA: A média & obtida lomando-se todas as amosiras de todas 0s anos conjuntamente.

Na comparacao dos resultados por sexo ndo é possivel, novamente, identi-
ficar diferenca substancial na estimativa da duragdo média das ocorréncias
completas de desemprego dos homens e mutheres. A diferenga é de, aproxima- -
damente, um més.

Embora as diferencas estimadas sejam bastante reduzidas, existe grande
diferenca quanto 3 importincia relativa das causas de safda do desemprego,
expressas pela proporcao das ocorréncias de desemprego que terminam em saida
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da forga de trabalho. A duragdo € governada, grosso modo, pelas probabilidades
de saida para emprego, no caso dos homens, e de safda da forga, para as mulheres.
A diferenca entre os homens e as mulheres na proporgao das ocorréncias que se
encerram por saida da forga é em torno de 25 pontos percentuais.

A menor duracdo do desemprego das mulheres pode ser atribuida as
maiores probabilidades de deixar o desemprego logo que ele se inicia. Isso pode
ser evidenciado na maior probabilidade das mulheres deixarem esse estado em
um meés.

Desconsiderando-se os efeitos do desalento sobre o célculo da duracao
média do desemprego, observa-se que a das mulheres torna-se, ainda que
ligeiramente, superior a dos homens, dado que as probabilidades de transicao do
desemprego para o emprego sao menores para elas.
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6. Conclusoes

Os dois principais objetivos desta dissertagdo foram:
- estimar a duragao das ocorréncias completas de desemprego; e

- analisar os elementos que se distinguem nas experiéncias no mercado
de trabalho de homens e mulheres, e como esses se refletem nas
estimativas das taxas de desemprego.

A escolha destes objetivos decorre, em grande medida, da prépria forma
como os dadas primérios da PME foram tratados. Em outras palavras, foi suficiente
a definigdo de determinados procedimentos, descritos no Capitulo 2, que permi-
tiram o tratamento das informag¢des de um subconjunto de individuos da amostra
da PME como longitudinais, possibilitando com essa mesma base de dados
alcangar ambos os objetivos mencionados.

Para estimar a duracdo média das ocorréncias completas do desemprego
foram utilizados dois métodos. O primeiro, mais usualmente encontrado na
literatura, considera a distribuigdo da duragao do desemprego como geométrica.
Isto significa que as probabilidades de saida do desemprego sao constantes em
relacdo ao tempo de permanéncia nesse estado.

A outra forma desenvolvida procurou levar em conta a duragao-depen-
déncia, ou seja, a relagdo entre as probabilidades de saida do desemprego ao
longo da duragdo deste. Para isso foi utilizado um modelo nao-paramétrico, o
estimador do Produto Limite.

Os resultados obtidos mostraram que a introdugado dessa hipotese é relevan-
te pela observagdo de que as probabilidades de transicdo nao permanecem
constantes ao longo do curso do desemprego.

Adiferenca entre as estimativas paramétricas e ndo-paramétricas da duragdo
média das ocorréncias completas de desemprego foi bastante sngmflcatwa No
primeiro modelo a duragado estimada foi de aproximadamente 1,5 més, enquanto
no segundo estimou-se um periodo de seis meses de permanéncia no desemprego.
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No Capitulo 4, foram discutidos outros tipos de estados-dependéncia, sem
que se tenha chegado a visualizar uma maneira de incorpora-los nas estimativas
desenvolvidas, dadas as limitagdes dos dados disponiveis. Esta dificuldade en-
contrada indica a necessidade da produgao de informagdes primérias longitudi-
nais.

De certa forma, o resultado encontrado, de uma curta duracio do desem-
prego, ndo é surpreendente, uma vez que a auséncia de mecanismos efetivos de
protegaoc aos trabalhadores desempregados obriga-os a buscar qualquer estratégia
minima de sobrevivéncia.

Um outro ponto que se procurou enfatizar no Capitulo 4 diz respeito a
duragdo média do desemprego estimada. Esta é relativa & ocorréncia do desem-
prego (fluxo) e ndo aos desempregados em um determinado momento do tempo
{estoque).

Como uma proposta para investiga¢des futuras, sugere-se o relaxamento da
hipbtese de steady state no modelo ndo-paramétrico. Esta hipétese tornou-se
. necessdria, para este trabalho, pelos motivos expostos na Se¢io 4.5.1.4. Entretan-
to, as variagbes encontradas nas estimativas sugerem o quanto ela tem de
simplificadora, conforme discutido na Segdo 4.5.3.

Em relagdo ao segundo objetivo listado no inicio dessa Conclusdo, tem-se
que os resultados obtidos a partir da reestimativa das taxas de desemprego em
fungdo das probabilidades de transigdo quando aplicadas por sexo parecem ir ao
encontro da idéia de que o mercado de trabalho é segmentado por sexo. De fato,
as diferengas encontradas nas estimativas das probabilidades de transicdo de
homens e multheres sdo substanciais.

Entre estas probabilidades, as mais relevantes para explicar as taxas de
desemprego das mulheres em confronto com as dos homens sdo aquelas que
governam os fluxos de saida da for¢a de trabalho. Mais particularmente, sdo as
safdas do estado de emprego para fora da forga de trabalho que apresentam
impactos mais acentuados sobre a taxa de desemprego feminino. Este resultado
pode ser atribuido a estrutura ocupacional e aos determinantes histéricos e
culturais da participagao feminina no mercado de trabalho.

Mais uma vez, este resultado quantitativo aponta para a necessidade de
estudos qualitativos mais especificos que busquem identificar precisamente as
causas de saida das mutheres da forca de trabatho.

Sendo o presente trabalho uma primeira tentativa de aplicagdo desta
metodologia aos dados de desemprego no Brasil, torna-se necesséario que, a partir
deste ponto inicial, busque-se relacionar as probabilidades de transicdo com
variaveis relevantes para caracterizar a atuag¢io dos distintos grupos demogréficos
ou, ainda, para a andlise dos determinantes das variagdes ao longo do ciclo
econdmico. ' :

78




Anexo estatistico

TABELA AN

Proporgio do nimero de domicilios da subamostra em relagio ao nimero da
amostra completa da PME - 1983/90

Més 1983 1984 1985 1986 1987 1988 1989 1990

Janeiro 71,34 70,606 72,29 71,57 69,40 70,29 71,36 72,05
Fevereiro 71,71 70,65 71,48 71,94 70,45 71,60 72,33 72,80
Margo 71,59 70,33 71,82 70,30 71,27 71,34 72,49 71,13
Abril 72,38 71,33 71,97 72145 71,43 71,71 73,58 73,48
Maio 72,50 71,77 72,66 70,34 71,24 71,10 69,95 72,00
junho 73,51 72,44 72,95 72,52 72,43 7218 73,77 73,48
julho . 72,54 72,21 72,96 72,87 71,67 72,42 72,58 72,48
Agosto 72,62 72,75 73,30 71,25 72,79 59,59 73,87 74,42

Setembro 7215 71,80 71,40 71,98 73,28 72,29 72,73 71,67
QOutubro 73,22 72,48 73,33 74,21 74,21 73,31 75,07 7513
Novembro 72,12 72,24 72,05 7296 73,00 7312 71,25 72,01
Dezembro 71,47 72,59 72,98 72,83 73,07 74,07 740 75,10

Minimo 71,34 - 70,33 71,40 70,30 069,40 5959 69,95 71,13
Média 72,26 71,77 72,42 72,08 72,02 71,08 72,75 72,98
Maximo 73,51 72,75 73,30 74,21 74,21 74,07 7507 7513




Proporgdo do nimero de pessoas da subamostra em relagio ao nimero

TABELA A.2

da amostra completa da PME - 1983/90

Més 1983 1984 1985 1986 1987 1988 1989 1990
janeiro 6891 6836 69,99 69,63 67,64 69,18 6863 70,19
Fevereir6 69,47 6942 69,72 70,17 6840 69,32 70,06 70,70
Margo 69,98 68,67 7040 6830 6871 68,82 70,62 69,42
Abril 70,57 69,71 71,11 69,51 69,15 69,16. 71,30 71,04
Maio 71,06 6958 71,00 6824 6867 69,11 6811 70,24
junho 71,85 7091 71,58 70,25 70,69 69,90 71,58 71,33
julho 71,07 70,00 71,16 71,08 70,42 69,67 70,95 70,86
Agosto 71,20 70,82 71,71 69,27 70,79 57,23 7245 72,16
Setembro 71,94 70,29 70,34 6893 70,54 69,46 70,53 70,15
Outubro 71,90 7097 71,27 71,06 71,80 71,38 73,05 72,72
Novembro 70,41 71,28 70,63 70,93 71,34 71,22 69,84 70,32
Dezembro 69,57 70,98 71,74 71,00 71,16 71,82 72,31 72,88
Minimo 68,91 6836 69,72 68,24 67,64 57,23 6811 69,42
Média 70,66 70,08 70,89 6986 6994 68,85 70,79 71,00
Miaximo 71,94 71,28 71,74 71,08 71,80 71,82 73,05 72,88
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TABELA A3

Probabilidades de transi¢do mensais: total da subamostra e sexo — 1983

_ Total da subamostra

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov.

Dez,

de 0,37 0,36 0,35 0,31 0,33 029 032 0,34 034 0,35 0,33
ne 0,06 0,07 0,07 0,06 0,06 0,06 0,06 0,07 0,06 0,07 0,06
ed 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 002 0,02 003 002 0,02
nd 0,04 0,03 003 0,03 0,03 0,02 003 0,03 0,03 003 002
en 0,05 0,05 0,05 0,04 0,04 004 0,05 004 0,04 004 (04
dn 0,20 0,29 0,24 0,24 0,i9 0,25 023 024 0,23 0,21 0,25
pne 0,57 0,71 0,68 O,-()S 0,66 0,71 065 0,70 0,68 0,72 0,72

0,34
0,06
0,02
0,02
0,05
0,32
0,73




TABELA A4

Probabilidades de transi¢io mensais: total da subamostra e sexo — 1984

~ Total da subamostra

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov.

Dez,

de 0,30 030 034 031 0,29 0,36 0,33 0,31 0,36 0,38 0,38
ne 0,07 0,07 0,07 007 007 0,08 0,07 0,07 0,07 0,07 0,07
ed 002 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02
nd 005 0,04 0,03 003 004 0,03 0,03 0,03 0,03 0,03 0,03
en 0,05 005 0,05 005 004 0,04 004 0,04 004 0,04 0,04
dn 021 0,23 031 0,26 0,19 0,22 0,25 0,25 0,21 0,19 0,23
pne_ 058 064 068 0,67 0,64 0,71 067 0,70 074 0,72 0,71

0,38
0,07
0,01
0,02
0,05
0,36
0,79

Homem

Jan.  Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. QOut. Nov,

Dez,

de 034 0,34 0,38 0,35 0,31 0,42 0,37 0,35 0,41 0,43 0,43
ne 0,12 0,13 0,0 0% 0,12 0,11 0,11 0,11 0,12 0,11 0,12
ed 0,03 003 003 0,02 0,02 0,02 0,02 0,03 0,02 0,02 0,02
nd 0,70 0,07 0,07 0,08 0,08 0,06 0,06 0,05 0,05 0,05 0,04
en 0,03 003 003 0,03 002 0,03 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02
dn 0,13 6,76 0,21 0,19 0,13 0,13 0,16 0,18 0,13. 0,14 0,16
pne 0,55 0,63 0,59 0,59 0,59 0,66 0,67 0,70 0,70 0,67 0,75

0,47
0,12
0,01
0,04
0,03
0,26
0,77

Mulher

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov.

Dez,

de 0,21 0,23 0,28 0,23 0,25 0,26 0,27 0,25 0,29 0,29 0,30
ne 0,05 0,05 006 0,05 006 0,07 005 0,06 0,06 0,06 0,05
ed 0,02 0,02 0,01 0,02 0,02 0,02 0,01 0,02 0,01 0,01 0,01
nd 003 003 0,02 0,02 0,63 0,02 0,03 0,03 0,02 0,02 0,02
en 0,08 009 0,09 0,09 0,07 0,07 0,08 0,08 0,07 0,07 0,08
dn 0,39 035 0,43 0,38 0,30 036 0,39 0,37 0,33 0,28 0,34
pne 060 064 0,74 0,72 0,68 0,73 0,68 0,69 0,76 0,75 0,68

0,28
0,05
0,01
0,01
0,10
0,48
0,80

82




TABELA A5

Probabilidades de transigio mensais: total da subamostra e sexo - 1985

_ Total da subamostra

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul.  Ago. Set. Out. Nov. Dez.
de Q34 0,37 037 031 033 033 0,34 035 042 040 040 0,38
ne 0,07 0,08 0,08 0,07 0,07 0,07 0,07 007 008 006 0,07 0,07
ed 0,02 0,02 0,02 002 002 0,02 0,02 0,01 O,OZI 0,01 0,01 0,01
nd 0,05 0,04 0,03 003 002 0,02 002 0,02 002 002 002 0,01
en 0,05 0,05 0,04 0,04 0,04 0,04 0,04 004 0,04 004 0,04 005
dn 0,24 0,19 0,25 025 0,22 0,24 0,23 0,24 0,21 0,23 0,25 0,36
pne 0,59 0,66 070 073 0,73 0,75 0,77 0,78 0,78 0,79 0,81 0,84
Homem

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.
de 0,40 0,42 041 0,38 0,40 040 040 043 0,46 043 043 0,44 '
ne 0,12 0,14 0,i3 0,11 0,50 0,2 0,09 0,10 Q11 0,32 0,12 0,13
ed 0,02 0,02 002 0,02 002 0,02 002 001 0,02 001 0,01 0,01
nd 0,70 0,08 0,07 0,06 0,04 0,05 0,04 004 004 003 0,04 0,03
en 0,03 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 002 002 0,02 002 002 0,03
dn 020 0,12 0,18 0,16 0,14 0,16 0,17 013 0,17 0,20 0,17 0,28
pne 0,56 0,62 0,66 065 0,71 0,70 0,69 0,72 0,74 0,80 0,75 0,83
Mulher

Jan. Fev. Mar. Abr, Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.
de 0,26 0,32 0,31 0,24 0,25 0,25 0,25; 0,22 0,36 0,36 0,36 0,30
ne 0,05 0,06 0,06 0,06 0,06 0,06 006 006 007 005 006 0,05
ed 0,02 0,02 0,02 001 001 0,02 00t 001 002 0,01 0,01 0,01
nd 0,03 003 @02 002 002 0,02 0,01 0,01 0,02 0,00 0,01 0O
en 008 009 008 007 007 0,08 008 008 0,08 0,07 007 0,10
dn 0,29 0,27 0,34 037 0,32 0,34 0,32 041 027 0,27 037 048
pne 0,61 0,68 0,73 0,77 0,74 0,79 (082 081 081 0,78 0,86 0,85
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TABELA A6

Probabilidades de transi¢io mensais: total da subamostra e sexo - 1986

~ Total da subamostra

jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.
de 0,35 0,36 043 0,36 036 041 046 042 046 0,47 0,45 0,42
ne 0,67 0,07 0,08 0,07 0,07 0,08- 0,08 0,07 0,08 0,08 0,07 0,07
ed g,02 001 001 001 0,01 0,001 001 0,01 0,01 0,01 0,01 001
nd 0,03 003 002 002 0,02 0,01 001 001 001 001 0,01 0,01
en 0,05 005 005 0,04 0,04 0,04 0,04 0,04 0,04 005 004 0,05
dn 0,24 032 0,29 0,28 0,27 0,25 0,25 0,22 0,21 0,20 0,25 0,35
pne 0,70 0,73 0,80 0,78 0,80 0,86 0,84 0,84 0,89 0,87 0,88 0,93
Homem
Jan.  Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.
de 0,38 037 046 040 047 047 0,551 0,48 0,50 0,52 0,52 0,41
ne 0,14 0,32 0,74 0,1 0,13 0,36 0,13 0,14 0,15 0,12 0,11 0,14
ed 0,02 00 002 0,01 001 001 001 0,01 0,01 0,01 0,01 0,01
nd 0,08 0,06 0,04 0,04 0,03 002 0,03 003 002 0,02 002 0,02
en 003 0,03 003 002 0,02 0,03 0,03 0,02 0,02 0,02 0,02 0,03
dn 018 0,27 0,21 0,19 0,i7 0,16 0,18 0,14 0,14 0,11 0,19 0,29
pne 065 067 0,77 0,73 0,80 0,88 0,81 0,80 089 0,86 0,82 0,89
Mutlher
Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. QOut. Nov. Dez.
de 0,29 0,33 0,39 0,30 0,23 0,35 0,39 0,35 0,40 0,40 0,34 0,43
ne 0,05 0,06 0,07 006 006 006 0,06 0,05 0,07 0,07 0,06 0,06
ed 001 001 001 0,01 001 0,001 0,00 001 001 001 001 0,01
nd | 0,02 0,02 0,01 001 001 0,01t 0§01 0,01 001 0,01 001 0,00
en 0603 0,09 008 0,07 0,07 0,07 0,06 0,07 0,08 0,08 0,08 0,09
dn 0,36 0,40 0,39 0,40 0,40 0,35 0,33 0,31 0,32 0,34 0,36 0,45
0,95

pne 0,74 0,77 0,82 081 0,80 084 0,86 0,87 089 0,87 0,91




TABEHA A7

Probabilidades de transi¢io mensais: total da subamostra e sexo - 1987

- Total da subamostra

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov.

Dez.

de 0,51 046 0,42 046 0,39 038 037 033 048 0,37 0,36
ne 0,09 0,07 0,07 007 009 0,09 0,07 007 008 007 0,07
ed 0,01 0,00 0,01 001 0,02 0,02 002 0,02 0,01 0,01 0,01
nd 0,02 0,01 0,01 002 0,02 0,02 0,02 002 0,01 002 0,01
en 0,06 0,04 0,05 0,05 0,04 004 004 004 0,04 0,04 0,04
dn 0,21 0,20 0,25 0,22 0,28 0,25 0,23 0,23 0,18 0,22 0,26
pne 080 084 085 082 082 081 077 079 084 0,80 0,84

0,36
0,07

0,01 |

0,01
0,06
0,33
0,88

Homem

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nowv.

Dez.

de 0,52 0,49 0,48 0,52 0,42 0,44 042 039 0,52 0,42 0,43
ne 0,16 0,14 0,3 0,12 0,34 015 0,11 032 0,12 0,11 0,14
ed 0,02 0,02 0,01 001 0,02 0,02 0,02 002 0,02 002 0,01
nd 0,06 0,03 0,03 0,03 0,03 004 003 004 003 004 0,04
en 0,03 0,03 0,03 ¢,03 0,02 002 002 003 002 0,02 003
dn 0,15 0,18 0,16 0,17 0418 0,17 0,17 0,17 0,31 0,15 0,17
pne 0,73 0,84 081 080 080 080 0,78 0,73 0,79 0,73 0,79

0,39
0,12
0,01
0,02
0,04
0,26
0,85

Mulher

jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov.

Dez.

de 0,47 039 034 0,36 0,34 030 029 025 0,39 029 0,27
ne 0,07 006 005 0,06 007 007 005 0,06 0,06 006 0,06
ed 001 0,01 001 00t 0,01 002 001 001 001 0,01 0,01
nd 0,01 001 001 001 001 002 002 001 001 0,01 0,01
en 010 0,08 008 008 007,008 008 008 007 008 0,08
dn 039 0,25 039 0,31 041 037 033 034 031 0,32 0,41
pne 085 0,83 0,87 0,83 0,83 081 076 083 0,87 084 0,88

0,30
0,06
0,01
0,01
0,09
0,45
0,90
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TABELA A.B

Probabilidades de transi¢io mensais: total da subamostra e sexo — 1988

Total da subamostra

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.
de 0,37 0,35 0,40 0,39 0,34 0,40 0,38 0,38 0,35 0,43 0,36 0,34
ne 0,09 0,08 008 007 007 0,08 0,08 0,09 0,08 0,06 0,07 0,07
ed 0,02 002 002 00t 001 001 0,01 0,01 0,02 001 001 0,01
nd 0,02 0,?2 0,02 002 0,02 002 002 0,02 0,01 0,01 0,01 0,01
en 005 005 005 0,05 0,05 0,05 005 0,04 0,04 0,04 0,04 0,05
dn 0,24 0,25 0,24 0,26 0,26 0,23 0,24 0,17 0,28 0,25 0,27 0,35
pne 080 0,83 081 080 0,81 0,80 082 0,84 0,84 0,81 0,83 0,85
Homem

Jan.  Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.
de 0,46 0,45 043 045 0,41 0,46 0,45 0,43 0,44 0,54 0,45 0,37
ne 017 0,15 015 0,14 0,13 0,15 0,13 0,15 0,13 0,13 0,13 0,12
ed 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 0,02 0,01 002 0,02 0,01 0,01
nd 0,05 0,03 003 0,03 0,04 003 004 0,04 002 0,03 003 0,02
en 0,03 003 0,03 003 003 0,03 0,03 003 0,02 0,02 002 0,03
dn 0,14 0,14 0,17 08 0,16 0,33 0,13 0,12 0,16 0,12 0,16 0,25
pne 0,77 0,83 083 080 0,78 0,82 0,78 0,78 0,85 0,82 0,82 0,83
Mulher

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.
de 0,18 0,19 0,36 0,30 0,25 0,32 0,27 0,3t 0,24 0,31 0,23 0,31
ne 0,07 0,06 0,07; 0,06 0,06 0,0‘6 0,07 0,08 0,07 0,05 0,06 0,05
ed 001 0,01 001 001 001 0,01 0,01 001 002 001 001 0,01
nd 0,01 001 0,02 001 001 002 0,01 001 0,01 0,01 0,01 0,01
en 0,09 009 0,09 009 0,09 0,10 0,09 0,08 0,08 0,08 0,07 0,10
dn 044 0,44 035 038 042 0,38 0,39 0,25 0,45 0,40 0,45 0,48
pne 0,83 0,84 080 081 082 079 085 0,87 0,84 0,80 0,84 0,86 -
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TABELA A9

Probabilidades de transi¢ao mensais: total da subamostra e sexo - 1989

Total da subamostra

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.

de 0,35 0,34 041 0,37 0,34 042 039 040 043 043 053 03
ne 0,[j7 0,08 0,08 0,08 0,07 007 0,08 0,08 007 0,07 007 0,05
ed 0,01 0,00 0,02 0,01 0,01 0,01 .0,01 0,01 0,00 0,00 0,01 0,01
nd 0,02 0,02 0,02 001 0,01 0,01 0,00 001 001 0,01 0,01 0,01
en 0,05 0,05 005 0,04 0,04 0,04 0,04 0,04 0,04 004 0,05 0,04
dn 0,28 0,26 0,23 0,19 0,25 0,26 024 0,22 019 0,22 0,25 (38
pne 076 0,75 0,79 085 0,83 084 0,87 085 086 0,86 0,90 0,90

Homem

Jan. Fev. Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.

de 0,40 0,42 0,49 0,44 0,39 049 041 045 047 050 0,62 0,32
ne 0,12 0,3 0,14 0,12 0,2 0,13 035 0,6 0,11 0,13 0,12 0,10
ed 0,02 0,02 O,.OZ 0,01 0,01 0,02 0,01 0,0t 0,01 001 0,01 00
nd 0,06 0,06 0,04 0,03 0,03 003 0,03 004 0,02 002 0,02 00
en 0,03 0,03 0,03 003 0,02 002 003 002 002 002 003 0,03
dn 0,20 0,19 0,17 0,2 0,16 0,34 0a5 0,35 0,14 0,14 0,15 0,29
pne 0,67 0,69 079 0,79 0,80 081 084 080 084 0,87 086 0,87

Mulher

Jan. Fev, Mar. Abr. Maio Jun. Jul. Ago. Set. Out. Nov. Dez.

de 0,26 0,20 0,29 0,27 0,28 0,29 036 0,29 038 032 041 0,30
ne 0,06 0,06 0,06 0,06 0,05 006 007 006 007 006 006 0,04
ed 0,01 0,01 0,02 0,02 0,01 0,01 0001 001 0,01 0,01 0,01 0,00
nd 0,01 0,02 0,02 0,01 0,01 0,01 001 001 001 0,01 001 0,00
en 0,09 0,08 008 0,07 0,08 O,IOB 0,07 0,07 0,07 008 009 007 -
dn 0,42 0,40 0,31 0,30 0,39 046 039 038 (26 0,33 0,38 0,52
pne 0,82 080 079 0,88 0,85 0,85 089 0,88 087 086 092 093
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Faixas  Tipo 1983 1984 1985 1986 1987 1988 1989 1990 Total
TOO 86 8 50 24 32 29 21 21 349
TDON 41 41 29 14 9 11 7 18 170
29a32 TD1 230 201 120 66 69 82 77 67 912
TDE 56 61 39 22 23 37 23 21 282
TOD 1200 92 52 23 22 23 37 23 392
TON 54 48 29 21 24 22 17 23 238
33a36 TOD1 124 98 50 25 16 31 25 35 404
TDE 26 27 16 11 4 8 7 8 107
DD 67 56 19 5 7 15 11 15 195
TON 31 15 15 9 5 8 7 12 102
37a40 TD1 74 80 45 32 15 24 19 28 317
TDE 21 26 19 12 5 4 6 11 104
TDD 30 35 16 12 5 11 8 10 127
TON 23 19 10 8 5 9 5 7 86
41a44 TD1 65 64 30 15 14 19 15 12 234
TDE 18 14 10 7 5 8 6 4 72
DD 26 29 13 6 3 5 3 2 87
TON 21 21 7 2 6 6 6 6 75
45248 TD1 264 306 241 108 61 84 58 85 1.207
TDE 63 77 59 38 13 27 12 21 310
TDD 100 140 117 29 24 29 21 33 493
TON 101 89 65 41 24 28 25 31 404
48+ TDV 283 274 187 8 33 56 38 39 997
TDE 64 67 53 21 9 16 12 4 246
TOD 142 125 70 31 11 23 14 18 434
TON 77 82 64 33 13 19 12 17 317
7.26% 7.779 5.880 3.999 4.282 3.968 2.974 3.922 40.065

TO? - Nimero de desernpregados na classe de duragio;

TDE - Nimero de saidas para emprego na classe de duragao;

TDN — Ndmero de saidas da forga de trabatho na classe de duragdo; e
TDD - Nimero de desernpregados que permanecem desempregados além da classe de duragao.
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TABELA AL12

Nimero de desempregados do sexo masculino e sajdas do desemprego
por classe de duragdo - 1983/90

Classe Tipo 1983 1984 1985 1986 1987 1988 1989 1990 Total

Oa4 7Dt 1.476 1.626 1.296 1.094 1133 855 755 876 9.111
TOE 659 704 607 560 557 400 376 355 4.218
TDD 592 685 495 355 405 321 269 384 3.506
TDN 225 237 194 179 N 134 110 137  1.387

5a8 1Dl 836 852 656 432 598 496 369 562 4.80
TDE 303 334 268 2O 272 223 167 211 1979
TDD 417 384 269 152 230 205 147 270 2.074
TON 116 134 1319 79 96 68 55 81 748

9ai12 T 606 555 436 285 351 369 269 360 3.23
TDE 225 201 175 118 152 160 112 148 1.29
ToD 290 258 195 111 143 151 108 151  1.407
TON N 96 60 56 56 58 49 61 533

i3al16 TD1 386 385 238 154 180 194 138 243 1918
TDE 140 138 N 63 63 85 55 103 738
7DD 186 200 111 63 83 B6 54 103 886
TON 60 47 36 28 34 23 29 37 294

17a20 TN 254 250 136 66 110 123 67 103 1.109
TOE 84 89 53 21 40 43 34 38 402
TDD 125 111 57 31 52 54 24 48 502
TON 45 50 26 14 i8 26 9 17 205

21224 T 302 332 206 104 105 123 92 134 1.398
TDE 97 112 64 3 43 52 32 55 486
DD 149 159 105 44 37 53 42 62 651
TON 56 01 37 29 25 18 18 17 261

25240 TD 414 344 201 102 97 117 103 138 1.516
TDE 114 115 71~ 36 37 54 37 55 519
TDD 224 172 89 46 39 45 54 47 716
TON 76 57 41 20 21 18 12 36 281

40e+ TN 396 387 261 123 70 82 59 80 1.458
TDE 97 118 90 45 20 33 18 21 442
TDD 187 189 110 45 25 29 22 29 636
TON 112 80 61 33 25 20 19 30 380

4.670 4.731 3.430 2.360 2.644 2.359 1.852 2.496 24.542

TD1 — Ndmero de desempregados na classe de duragdo;

TDE - Ndmero de saidlas para emprego na classe de duragdo;

TDN — Ndmero de saidas da forga de trabaltho na classe de duragio; e

TDD - Nimero de desempregadas que perrmanecem desempregados além da classe de duragao.
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TABELA A.13

'Nimero de desempregados do sexo feminino e saidas do desemprego
por classe de duragdo ~ 1983/90

Faixas Tipo 1983 1984 1985 1986 1987 1988 1989 1990 Total

a4 TD1 907 1.112 954 726 721 594 430 520 5.964
TOE 275 330 296 270 233 181 139 174 1.898
10D 290 350 335 199 220 179 129 168 1.870
TON 342 432 323 257 268 234 162 178 2196

5a8 T 448 501 417 313 314 334 211 279 2.817
TDE 108 117 116 118 112 93 68 77 809
T0D 168 195 165 89 93 119 67 10 997
TDN 172 189 136106 109 122 76101 1.011

9a12 T 328 380 321 204 219 227 144 218 2.041
TDE 92 97 104 66 68 63 40 53 583
TDD 127 144 114 55 70 69 58 79 722
TDN 109 139 103 83 75 95 46 86 736

13a16 TD1 190 216 168 110 117 115 102 i3 1.129
TDE 50 66 40 37 26 27 35 26 307
TDD 64 88 72 38 58 41 30 48 439
TON 76 62 56 35 33 47 37 37 383

17a20 TN 143 135 106 57 72 B2 55 83 733
TDE 37 37 23 20 25 22 17 24 205
TDD 56 48 44 20 21 29 20 27 265
TDON 50 50 39 17 26 k3 18 32 263

21224 TD1 161 218 154 72 83 100 67 109 964
TDE 39 52 47 14 24 29 14 28 247
DD 66 95 62 26 27 23 27 37 363
TON 56 71 45 32 32 48 26 44 354

25a40 TD1 197 229 134 73 72 78 61 75 919
TDE 46 66 44 23 25 13 14 15 246
TDD 78 97 48 18 27 33 23 26 350
TDN 73 66 42 32 20 32 24 34 323

40e+ TD1 = 216 257 206 85 38 77 49 62 990
TDE 48 40 34 21 8 18 10 12 191
TDD 80 105 93 21 12 26 13 26 376
TDN 88 112 .79 43 18 33 26 24 423

2.590 3.048 2.460 1.640 1.636 1.607 1.119 1.457 15.557

T 1 — Nimero de desempregados na classe de duragdo;

TDE - Numero de saidas para emprega na classe de duragdo;

TDN — Numero de saidas da forca de trabatho na classe de duragdo; e

TDD - Numero de desempregados que permanecem desempregados além da classe de ruagdo.
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TABELA A4

Caracteristicas dos periodos completos das ocorréncias de desemprego tomando-se

as classes de duragio utilizadas na estimativa por sexo: total da subamostra - 1983/90

Proporgdodas  Proporgaodas Duragdo média Duragdo média
ocorréncias que ocorréncias que das ocorréncias das ocorréncias

Ano . terminamem  terminam em (més) sem desalento
um més safda da forca {més)
(Yo} de trabalho
(%)
1983 0,2068 0,4628 6,83 9,74
1984 0,2189 0,4488 6,03 9,53
1985 0,2411 0,4289 6,16 9,01
1986 0,3165 0,4193 4,75 7,81
1987 0,2872 0,4093 4,39 7,16
1988 0,2393 0,4217 5,0 7,98 _
1989 0,2648 0,421 4,99 7,79
1990 0,2135 0,4451 5,23 8,24
8,72

Média 0,2419 0,4361 5,79

FONTE: Dados oblidos a partir de um subconjunto da amostra da PME.
NOTA: A média é oblida tomando-se todas as amostras de todos os anos conjuntamente.
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Notas

1 Para maiores informagses sobre a metodologia da PME, ver IBGE {1983).

2 Embora a PME pesquise todos os moradores com idade superior a 10 anos, apenas as informagdes
daqueles com mais de 15 anos fazem parte dos indicadores divulgados.

3 Para uma descricao pormenorizada desse procedimento, ver IBGE {1981).

a O esquema apresentado é similar ao descrito em IBGE (1983), no qual o sistemna de substituicdo
seqiiencial das remessas se inicia pela retirada da primeira remessa, que corresponde a primeira
semana. De acordo com Barros, Sedlacek e Varandas (1989), esse esquema € na prética invertido,
sendo a substituicio iniciada pela quarta remessa.

5 Uma utilizagao dos dados primérios da PME como informagdes longitudinais a nivel de individuos
& encontrada em Barros, Sedlacek e Varandas (1989).

6 O IBGE divulga estimativas da taxa de desemprego para dois periodos de referéncia distintos, para
asemana e para o periodo de 30 dias. Os dados aqui utilizados s3o refativos a semana de referéncia.
Essa escolha deve-se a0 fato de a ocupacao ser investigada apenas para a semana de referéncia,
embora a busca de ocupacio seja investigada para o periodo de referéncia de 30 dias.

7 Para os individuos com mais de 15 anos.

8 No Anexo Estatistico {Tabela A. 1), apresentamos essas proporgdes para cada més do periodo janeiro
de 1983 a dezembro de 1990.

9 A estimativa da taxa de desemprego até maio de 1988 era obtida através da aplicagao dessa razdo
a0s dados da amostra. Desde essa data, a taxa de desemprego & obtida a partir das estimativas para
o total da populagao.’

10 Estas estimativas estdo disponiveis em IBGE (1990).

11 No Anexo Estatistico (Tabela A.3 a A.10), apresentamos as probabilidades mensais.

12 Ver as taxas de desemprego apresentadas na proxima seqao.




13 DeBoer e Seeborg (1989) estimam, para os Estados Unidos, as probabilidades de transicio para os
anos de 1968 a 1986. Para os anos comuns, 1983 a 1986, a probabilidade de transicio do
desemprego para 0 emprego aqui estimada é superior aquela por eles encontrada, No ano de 1986,
por exernplo, essa probabilidade, com os dados de Sao Paulo, é 15 pontos percentuais superior
ao maior valor por eles estimado para os homens.

14 Alta = janeiro de 1983 a novembro de 1984, janeiro a agosto de 1985, abril de 1990 a agosto de
1990;
Baixa = dezembro de 1984, setembra de 1985 a margo de 1990, setembro a dezembro de 1990.

15 Para sermos mais precisos, os efeitos de ne e en dependem da magnitude relativa das outras
probabilidades.

16 Para sermos mais precisos, os efeitos de de e ed dependem da magnitude relativa das outras
probabilidades.

17 Como a soma das probabilidades de transicio a partir de um dado estado ¢ igual & unidade,
pressupe-se que o ajuste, ao se adotar um outro valor para uma das probabilidades, ocorra na
probabilidade de permanecer no estado.

18 Como a média da probabilidade ¢ 0,0156, recalculamos as taxas assumindo que o valor dessa
probabilidade € 0,01716.

19 Entre outras referéncias, pode-se indicar: Achcar, Bolfarine e Rodrigues (1991); Soares € Bartman
(1983); Cox e Oakes (1984); Kalbfleisch e Prentice (1980); e Lawless (1982),

20 Para uma abordagem detalhada, ver Lancaster {1990} e Kalbfleisch e Prentice (1 980).

21 Para uma abordagem formalizada, ver Lancaster (1990), Kalbfleisch e Prentice (1 980), Cox (1962),
Cox e Qakes (1984} e Lawless (1982),

22 Estamos supondo que todas as saidas do desemprego para fora da forga de trabalho ocorrem pelo
fato de os trabalhadores acreditarem que nio existem postos de trabalho disponiveis.

23 Embora a literatura habitualmente refira-se a distribuicdo exponencial, optou-se por utilizar aqui
a distribuicdc geométrica, que é o caso discreto da exponencial. Esta escolha foi feita visando a
compatibilizacdo da notagdo, uma vez que o segundo modelo, semimarkoviano, é discreto.
Marston (1976) estima a duracio média do desemprego com base na distribuicao exponencial.
Para uma formalizagao, ver Lancaster {1990).

24 Para maiores detalhes sobre os mecanismos de censura eleatdria, ver Kalbfleisch e Prentice (1980).

25 A construgio dessas classes levou em conta a distribuicao da amostra, de modo a evitar a criagao
de classes com informagdes rarefeitas. Por este motivo, nas estimativas por sexo, as duas Gltimas
classes consideradas foram: [25 a 40] e [acima de 40],

26 Ver Lancaster (1990) para uma discussao desse problema e Nicketl (1979) para uma tentativa de
solucio.

27 Uma forma de solucionar esse problema seria rearrumar os dados da PME, tomando o tempo de
desemprego informado por todos os individuos e realocando-os, de maneira que a cada més
tenhamos uma amastra composta de individuos que iniciam o seu periodo de desemprego naquele
més, Assim, a probabilidade de entrada no desemprego seria a mesma para todos os componentes
da amostra, e a hipotese de steady state poderia ser removida. Esta sugestdo nos foi fornecida por
Kaizd Beltrdo,
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28 Esse estimador pode ser interpretado como o caso limite dos estimadores de tabela de vida, quando

o nimero de particdes do intervalo {0, T] tende ao infinito.

29 A fungdo sobrevivéncia é independente da escolha de partigdes que resultem em intervalos nos

quais o nimero de saidas do desemprego seja zero.

30 As estimativas aqui descritas se basearam em Clark € Summers (1979},

n

32

33

34

35

As fungdes f,, v = de, dn, s3o denominadas subdensidades por Kalbfleisch e Prentice (1980), no
sentido de que Z; () < 1. Como o modelo aqui desenvolvido considera o tempo discreto, é
necessdrio ressaltar que a probabilidade de saida na Gltima classe (classe aberta) é assumida igual
a 1, dado que em algum momento os desempregados sairdo do estado de desemprego. Desse
modo, na classe aberta a fungao de densidade resume-se a 1)) = S (/3. Deve ser observado que na
classe aberta existem individuos cujos tempos de saida do desemprego n3o sao observados, de
modo que o cdlculo da probabilidade dessa classe nao serd igual a unidade. Para obter as fungdes
de subdensidade na classe aberta, utilizou-se o seguinte artificio: calcularam-se as probabilidades
de saida por tipo de saida, desconsiderando-se as informagdes censuradas, de modo que a soma
das probabiiidades fosse igual a 1.

Os pontos médios considerados sdo: 2, 6, 10, 14, 18, 22, 26, 30, 34, 38, 42, 46 e 90. O ponto
médio da classe aberta foi obtido com base na freqiiéncia observada na subamostra. No caso das
estimativas por sexo, come a classe aberta é acima de 40 semanas, o ponto médio calculado com
base na amostra foi de 64 semanas. Na pentltima classe de duragao por sexo, o ponto médio
utilizado foi o da amplitude de classe, 32.

Lancaster e Nickell {1980) argumentam que os efeitos da duragao-dependéncia e heterogeneidade
ndo-observada nao podem ser distinguidos. Elbers e Ridder (1982) procuram mostrar que é passivel
fazer essa distingao para 0s modelos de hazard proporcional.

Para uma discussao critica desta idéia, ver Clark e Summers {1979).

Para uma abordagem que utilize a anélise do mercado interno na formulagio do mercado de
trabalho dual, ver Doering e Piore (1971). Para um sumdrio das abordagens teéricas da segmen-
tacdo sexual do mercado de trabalho, ver Blau e Jusenius.
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Abstract

The aim of this thesis is to estimate the mean duration of complete spells of
unemployment, and analyse the elements that distinguish the experiences of men
and women in the labor market, and how it reflects on the unemployment rates.

The unemployment rates was determined as a result of probabilities of
transition between the three states in which the population can be classified:
ernployment, unemployment and inactivity. The different experiences of men and
women are reflected on the probabilities of transition and, consequently, on their
respective unemployment rates. :

In the estimate on the mean duration of complete spells of unemployment,
two models are used: in the first one, we suppose that the probabilities of finding
solutions to unemployment are independent of the duration, and in the second
one, we consider the possibility of duration influencing the probabilities of job
finding or withdrawal from the labor force.
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